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Resumo

Nos tultimos anos a procura pelas apostas esportivas tem crescido, e diversas pessoas
passaram a viver desse mercado. Usando a Aprendizagem de Maquina com o objetivo de
facilitar a andlise de jogos para apostas e medir o lucro, foi criada uma base de dados
do Campeonato Brasileiro de Futebol Série A 2017 envolvendo caracteristicas das duas
equipes que se enfrentam e da partida. Para testar em um modelo de avaliacao foi escolhida
a técnica de Naive Bayes simulando uma rodada do Campeonato Brasileiro, a qual contém
10 partidas. O modelo de avaliacao foi executado sem restrigdo de probabilidade correta e
com restrigoes de probabilidade correta, com o objetivo de reduzir os erros. Trés cenérios
foram utilizados no modelo de avaliagao, sendo o primeiro com duas classes que consideram
a marcagao de gols por ambos os times, o segundo que considera o total de gols que
aconteceram na partida (acima ou abaixo de 2,5 gols), e o terceiro que considera os trés
tipos de resultados na partida (vitéria do mandante, empate e vitéria do visitante). Os
resultados sem restricao de probabilidade atingiram o seu maior valor em 5,51% de lucro
médio e total. Enquanto para os resultados com restricao de probabilidade, o melhor
resultado de lucro médio foi de 36,05%, e para lucro total foi de 39,13%, ambos para a

restricao de 99% de probabilidade correta.

Palavras-chave: Aprendizagem de Maquina. Apostas Esportivas. Futebol.



Abstract

Over the past few years, the demand for sports betting has grown, and several people
started living off this market. Using Machine Learning with the goal of making game
analysis for betting more comfortable as well as measuring profits, a database for the
Brazilian Soccer Championship Série A 2017 was created, encompassing features from
two opposing teams and the match. For testing in an evaluation model, the Naive Bayes
technique was chosen, simulating a Brazilian Championship round, which contains ten
matches. The evaluation model was executed both with and without correct probability
restrictions, with the goal of reducing errors. Three scenarios were used on the evaluation
model, the first having two classes that consider goals by both teams, the second regarding
the total match goals (over or below 2.5 goals) and the third considering all three possible
match results (a victory for one side, a tie, or a victory for the other side). The results
without probability restriction reached its higher value at 5.51% of average and total
profit. However, regarding the results with probability restriction, the best average gain
was 36.05%, and the best total profit was 39.13%, both using 99% correct probability

restriction.

Keywords: Machine Learning. Sports Beting. Soccer.
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1 Introducao

Os campeonatos que contém o maior nimero de equipes que disputam titulos
e vagas em competicoes internacionais sao considerados campeonatos dificeis, pois as
partidas sdao mais equilibradas devido aos bons elencos das equipes, e o Campeonato
Brasileiro de Futebol Série A 2017 foi terceiro colocado no ranking dos campeonatos mais
dificeis do mundo, ficando atras da Premier League, que corresponde a primeira divisao

da Inglaterra, e da La Liga, campeonato da primeira divisao da Espanha (IFFHS, 2018).

Com um campeonato mais dificil, os jogos s@o mais disputados, e por consequéncia
jogos mais dificeis de prever, deixando os valores das cotac¢oes atrativos, aumentando o
interesse das pessoas em realizar apostas no mercado esportivo, o qual esta em crescimento,
com potencial para movimentar 6,7 bilhdes de reais por ano segundo um estudo da KPMG,
uma organizacao que trabalha com prestacdo de servigos profissionais, e da entidade de
setor Remote Gambling Association (RGA), a maior associagao comercial de jogos de azar

on-line do mundo (PRADO, 2017).

Para muitos, o dinheiro movimentado nao esta ligado totalmente a sorte, mas sim
aos estudos das partidas que serdo realizadas, fazendo com que vire um investimento

financeiro, com apostadores que deixam seus empregos para viverem do mercado da aposta
esportiva (CARVALHO, 2015).

Pensando nisso, o uso da Aprendizagem de Maquina foi colocado em pratica para
fazer com que os resultados fossem mais faceis de serem previstos, com a intencao de saber
o lucro/prejuizo que poderia ser gerado, e para isso acontecer foi utilizado o método de
Naive Bayes com trés tipos de distribuigoes: Bernoulli, Gaussian e Multinomial, em um
modelo de avaliagao dividido em quatro etapas: Treino Ajuste, Teste Validagao, Treino e

Teste, onde cada etapa depende dos resultados e/ou dados da etapa anterior.

Para a utilizacao desse modelo de avaliacao foi criada uma base de dados para
todos os 380 jogos do Campeonato Brasileiro de Futebol Série A de 2017, analisando 10

jogos por vez, o que ¢ equivale a uma rodada do campeonato.

A partir disso é colocado ou ndo o uso da restricao de probabilidade, onde o uso
dessa restri¢ao é avaliado em 6 valores de probabilidade (60%, 70%, 80%, 90%, 95%, 99%)
para reduzir os erros, assim, aumentando a chance de se obter lucro ou diminuir o prejuizo,

comparado com os resultados sem a restricao de probabilidade.

No método de avaliagao, foram colocados em pratica trés cenarios: o primeiro
cenario, com duas classes, esta relacionado as duas equipes marcarem gols, s6 uma ou

nenhuma das equipes marcarem, sendo as duas ultimas definidas pela mesma classe. O
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segundo cenario, também com duas classes, envolve a quantidade de gols marcados na
partida (acima ou abaixo de 2,5 gols), e o terceiro cendrio trata do resultado simples do
jogo, analisando a possibilidade de vitoria de um dos dois adversarios ou o empate da

partida.

1.1 Objetivos

1.1.1 Objetivo geral

Desenvolver um método de avaliagao para previsao de resultados das partidas do

Campeonato Brasileiro de Futebol.

1.1.2 Objetivos especificos

e Construir a base de dados.
e Avaliar o classificador.

e Definir os cenarios para avaliagao do lucro.

1.2 Organizacdo do trabalho

No Capitulo 2, os resultados de trabalhos relacionados sao colocados para que
possa ambientar-se com o desenvolvimento desse trabalho, que no Capitulo 3, mostra toda
forma de metodologia usada para obtencao dos resultados que sao mostrados no Capitulo
4, por fim no Capitulo 5 é comentando sobre os possiveis erros a fim de corrigi-los em

trabalhos futuros, usando novas técnicas e/ou ajustes no método de escolha das apostas.
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2 Trabalhos relacionados

Os trabalhos apresentados nesse capitulo tiveram como um dos seus objetivos
mostrar suas taxas de acertos na previsao de jogos de futebol através de métodos de
aprendizagem de maquina utilizando caracteristicas das equipes que se enfrentam na

partida.

2.1 Previsao de resultados de jogos do campeonato brasileiro de

futebol: uma abordagem de mineracao de dados

SEGUNDO; ABREU; ESMIN (2015) utilizaram uma base de dados para o campe-
onato brasileiro, formada por dados reais de partidas anteriores dos anos de 2013 e 2014,

totalizando 760 instancias.

Os dados foram armazenados em dois conjuntos, sendo um original com 44 atributos

e um reduzido através do método de selecao Wrapper SubSetFEval, que ficou com 12 atributos.

Para a obtenc¢ao dos resultados o cenario utilizado pretendia acertar o resultado
simples da partida: vitoria do time da casa, empate ou vitoria do time visitante, para isso
foram utilizadas trés tipos técnicas: J48 Tree, Random Forest, Support Vector Machine.

Para a validacao das técnicas foram usados 10-Fold Cross Validation e percentage split

(70%).
Nos resultados apresentados por SEGUNDO; ABREU; ESMIN (2015) para a

validagao 10-Fold Cross Validation com o conjunto original, o menor valor obteve a taxa
de acerto de 76,18% com a técnica de J48 Tree, enquanto o maior ficou em 89,93% com uso
da técnica de Random Forest. J4 para o conjunto reduzido, o menor valor obteve 64,93%

de acerto com SVM, e o maior com 90,72% utilizando Random Forest.

Com a forma de validagao percentage split (70%) para o conjunto original, a menor
taxa de acerto foi de 69,07% com o uso de J48 Tree, ¢ o maior teve a taxa de acerto de
82,67% com Random Forest. Enquanto para o conjunto reduzido, a menor taxa de acerto

foi de 61,81% com SVM, enquanto o maior obteve 80,92% usando Random Forest.

2.2 Uso de técnicas de aprendizado de maquina no auxilio em pre-

visao de resultados de partida de futebol

SCHMIDT (2017) criou uma base de dados para o campeonato inglés formada

por dados reais de partidas anteriores, dos anos de 2001 até 2017, e dados referentes a
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habilidades dos clubes e jogadores, dos anos de 2010 até 2017, indicadas pelo jogo virtual
de futebol FIFA.

Os dados foram testados com cinco tipos de conjuntos com quantidade e caracte-
risticas diferentes: 1° conjunto — 2.530 exemplos com 4 caracteristicas, 2° conjunto — 2.530
exemplos com 9 caracteristicas, 3° conjunto — 5.570 exemplos com 2 caracteristicas, 4°
conjunto — 5.570 exemplos com 5 caracteristicas e o 5° conjunto — 5.570 exemplos e 14

caracteristicas.

Para a obtenc¢ao dos resultados o cenario utilizado pretendia acertar o resultado
simples da partida: vitéria do time da casa, empate ou vitéria do time visitante, para
isso foram utilizadas trés tipos técnicas: Rede Neural Artificial, Random Forest, Support

Vector Machine, e para a validagao foi usado 10-Fold Cross Validation.

Nos resultados apresentados no trabalho para o 1° conjunto, o menor obteve a taxa
de acerto de 42,33% com a técnica de Rede Neural Artificial, enquanto o maior ficou em
49,24% com Random Forest. Para o segundo conjunto, o menor valor resultou em 46,16%
de acerto com Rede Neural Artificial e o maior com 50,87% com Random Forest. J4 no
terceiro conjunto, o menor valor teve o resultado de 57,03% com SVM, e o maior resultado
teve 58,09% com Rede Neural Artificial. Para o quarto conjunto, o menor valor obtido
teve 56,44% com SVM, enquanto o maior obteve 58,77% com Rede Neural Artificial. Por
ultimo o quinto conjunto, que teve o menor valor com 51,83% de taxa de acerto com SVM,
e 0 maior 56,46% com Rede Neural Artificial.

2.3 1x2 — Previsao de resultados de jogos de futebol

DUARTE (2015) obteu uma base de dados do campeonato portugués para as
temporadas 2009/2010, 2010/2011, 2011/2012, 2012/2013, 2013/2014 disponibilizada pelo
Laboratério SAPO/ U.Porto, com detalhes dos jogos, dos eventos, das equipes e dos

jogadores, com aproximadamente 75.000.

Depois de duas iteragoes referentes as escolhas das caracteristicas, ficaram definidos
quatro conjuntos, sendo um completo com 63 caracteristicas, e outros trés separados
através de um valor de correlagao, sendo o inferior a 0,9 com 48 caracteristicas, o inferior

a 0,8 com 35, e o inferior a 0,7 com 31.

No modelo de avaliacao ficaria definido 8 exemplos por execugao, mas foram
desconsideradas informacoes de equipes que tinham poucos dados disponiveis, e também
desconsiderados os primeiros exemplos por falta de informacao para as execugoes seguintes,
o que fez com que a quantidade de exemplos por execucao fosse definido através de uma

funcao.

Para a obtencao dos resultados o cenario utilizado pretendia acertar o resultado
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simples da partida: vitoria do time da casa, empate ou vitéria do time visitante, para isso
foram utilizadas oito tipos técnicas: C5.0, Random Forest, K-NN, Jrip, SVM com kernel

linear, SVM com kernel gaussiano, Naive Bayes e Redes Neurais.

Foi definido através de uma comparacao de desempenho a estratégia de evolugao
de dados Growing Window para todo trabalho, e escolhidos trés tipos de formas para

apresentar os resultados.

A primeira com 152 jogos do campeonato portugués 2012/2013 obteve o pior
resultado para o conjunto com correlacio inferior a 0,9 com 36,5% utilizando C5.0, e o
melhor resultado para o conjunto com correlagao inferior 0,7 com 58,7% de acerto com o
K-NN.

A segunda com adi¢do de novos atributos a base de dados e menor quantidade de
técnicas, utilizando K-NN, Random Forest e o SVM com kernel gaussiano obteve o pior
resultado para o conjunto com correlacao inferior a 0,7 com 46,7% de acerto com o K-NN
e o melhor para o conjunto com correlacdo inferior a 0,8 com 54,2% de acerto utilizando o

SVM com kernel gaussiano.

Para a terceira forma foram adicionados mais exemplos, ficando com dados das
temporadas 2009/2010, 2010/2011, 2011/2012, 2012/2013, indo de 152 para 607, e assim
como a segunda forma também s6 utilizou K-NN, Random Forest e o SVM com kernel
gaussiano, com o pior resultado para o conjunto com correlacao inferior a 0,9 com 49,4%
de acerto com o Random Forest, e o maior com 59,4% utilizando o K-NN. Apéds a defini¢io
do modelo final os dados foram testados com a temporada 2013/2014 e obteve a taxa de
acerto de 45%.

2.4 Qutros trabalhos

MARTINS et al. (2017) utilizaram uma grande base de dados construida a partir de
jogos antigos com caracteristicas selecionadas por algoritmo, para previsao dos resultados
de uma partida de futebol, o qual foi dividido em trés tipos de combinagoes: empate,

vitéria-derrota e empate-derrota, com resultado de 96% de acerto.

LEUNG; JOSEPH (2014) desenvolveram um modelo utilizado em seis grandes ligas
europeias, para prever o resultado das partidas de futebol: vitéria, empate ou derrota,
usando 3 caracteristicas dependentes com o objetivo de comparar com modelos existentes,

obtendo resultados melhores na comparagao.

KOOPMAN; LIT (2019) utilizaram como objetivo prever jogos de futebol univer-
sitario. Com os dados histéricos da base formada foram divididos quatro conjuntos de
caracteristicas para predicao dos resultados que teve uma taxa de acerto relativamente

alta.
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2.5 Consideracoes finais

Nesse capitulo foram apresentados trabalhos que tiveram como cenario, medir a
taxa de acerto para os resultados da partida (vitéria do mandante, empate, vitéria do
visitante), sendo que em um desses trabalhos foram consideradas as unides de classes,
como vitéria-empate. Para isso foram construidas bases de dados a partir de diversas ligas
de futebol, de universitarias a profissionais, algumas com poucos exemplos, outras com
mais de 5.000.

Varias tentativas de conjuntos foram colocados em pratica, com as mais variadas
caracteristicas de dados historicos das equipes e da partida, sendo que em nenhum
dos trabalhos foram encontrados o mesmo conjunto de caracteristicas, mas as mesmas
caracteristicas foram encontradas em diversos trabalhos. Além disso, em algumas situagoes
as caracteristicas passaram por procedimento de selecao, através de métodos para que

fosse reduzido o niimero de caracteristicas do conjunto.

Para trazer os resultados dos trabalhos, varios classificadores foram utilizados: C5.0,
J48 Tree, Random Forest, K-NN, Jrip, SVM com kernel linear, SVM com kernel gaussiano,
Naive Bayes e Redes Neurais. Em alguns dos trabalhos os métodos usados para validagao

foram 10-Fold Cross Validation e Percentage Split.
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3 Metodologia

Este capitulo mostra todo o processo e estrutura do desenvolvimento do trabalho,
desde a forma escolhida para avaliacdo até a criacao da base de dados, divido em 8
secoes. Na secao 3.1, em virtude do método de Naive Bayes em sua classificacao usar a
probabilidade do exemplo acontecer, colocamos a restricao de probabilidade, e comentamos
sobre o método e a sua escolha. Na se¢ao 3.2 mostramos todo o modelo de avaliacao e suas
etapas. Os cendrios utilizados e suas classes sao mostradas na se¢ao 3.3. Os classificadores
com e sem restricdo de probabilidade usando o método de Naive Bayes sao mostrados
na secao 3.4. Logo apés na secao 3.5 é comentada toda a construcao da base de dados e
suas caracteristicas, com os ajustes feito na base comentados na secao 3.6. As odds sao
explicadas na secao 3.7, mostrando seus ajustes e como elas foram escolhidas para os

cenarios.

3.1 Naive Bayes

Para ZHANG (2004), o método de Naive Nayes ¢ uma forma de aprendizado
supervisionado baseado no Teorema de Bayes, onde os atributos sao independentes, dado o
valor da variavel da classe, também chamado de independéncia condicional. Nesse método
sao calculadas probabilidades de cada atributo acontecer em cada uma das classes possiveis,
e ap0s os calculos dessas probabilidades serem feitos, a classificacao dos dados é realizada.
Levando em consideracao as probabilidades que o Naive Bayes calcula, a escolha dele como
método de classificacao foi feita, pois pode-se dividir o classificador para resultados com e

sem restricao dessas probabilidades.

Existem alguns tipos de distribuigoes utilizadas para o método de Naive Bayes,
e trés dos tipos de distribui¢oes sao: Bernoulli, Gaussian e Multinomial. Gaussian para
dados continuos; Multinomial para dados discretos; e a distribuicao Bernoulli binarizando
os valores na tentativa de encontrar resultados positivos; Neste trabalho a base de dados

mostrada na secao 3.5 é formada por 9 atributos discretos e 4 atributos continuos.

3.2 Modelo de avaliacao

O modelo de avaliagao utilizado mostrado na Tabela 1 e na Figura 1, se divide em
4 etapas, sendo elas: Treino Ajuste, Teste Validagao, Treino e Teste. Cada etapa utiliza os
exemplos em forma de rodada, simulando o que acontece no Campeonato Brasileiro de
Futebol Série A 2017, onde cada rodada contém 10 jogos, e, como a base é formada por

380 exemplos, existem 38 rodadas.
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Em Treino Ajuste na primeira iteragao serao definidos os exemplos da primeira
rodada, ou seja, as 10 primeiras partidas, que ¢ testada com a préxima rodada em Teste
Validacao, a qual utiliza trés distribuiges do método de Naive Bayes (Multinomial,
Bernoulli e Gaussian), Teste Validacao avalia qual foi a que obteve maior lucro ou menor
prejuizo, e seleciona para ser usada no Teste, que tera como Treino os exemplos usados do
Treino Ajuste junto com os exemplos de Teste Validagao. Para as demais iteragoes, que
contabilizam 35, formando 36 no total, o Treino Ajuste juntara os seus exemplos com os

exemplos da ultima rodada de Teste Validacao.

Para a fase de Teste Validagao quando os trés tipos de distribui¢bes (Multinomial,
Bernoulli e Gaussian) resultam em lucros iguais, a distribuigao escolhida para ser usada
em Teste, por padrao, é a distribuicao Multinomial. Ja nos casos em que duas dessas
distribuicoes tem valores iguais a 0, e a terceira tem um valor negativo, a ordem de escolha

da distribuicao segue a sequéncia: 1° - Multinomial, 2° - Bernoulli e 3° - Gaussian.
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Tabela 1 — Modelo de avaliagao

Treino Ajuste Teste Validagao Treino Teste

1 2 1-2 3
1-2 3 1-3 4
1-3 4 1-4 D
1-4 5 1-5 6
1-5 6 1-6 7
1-6 7 1-7 8
1-7 8 1-8 9
1-8 9 1-9 10
1-9 10 1-10 11
1-10 11 1-11 12
1-11 12 1-12 13
1-12 13 1-13 14
1-13 14 1-14 15
1-14 15 1-15 16
1-15 16 1-16 17
1-16 17 1-17 18
1-17 18 1-18 19
1-18 19 1-19 20
1-19 20 1-20 21
1-20 21 1-21 22
1-21 22 1-22 23
1-22 23 1-23 24
1-23 24 1-24 25
1-24 25 1-25 26
1-25 26 1-26 27
1-26 27 1-27 28
1-27 28 1-28 29
1-28 29 1-29 30
1-29 30 1-30 31
1-30 31 1-31 32
1-31 32 1-32 33
1-32 33 1-33 34
1-33 34 1-34 35
1-34 35 1-35 36
1-35 36 1-36 37

1-36 37 1-37 38
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Figura 1 — Modelo de avaliacao
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3.3 Cenarios utilizados

Trés cenarios foram utilizados no modelo de avaliacao, sendo o cenario 1 e o cenario
2 escolhidos por motivos de experiéncia e por terem um valor significativo de lucro em
uma aposta vencedora. J& a cenario 3, foi utilizado por ser a mais comum, além de esta

presente em todos trabalhos relacionados. Sao definidas por:
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Tabela 2 — Cenarios utilizados

Cenarios Classes
Cenério 1 SIM NAO
Cenério 2 ACIMA ABAIXO

Cenario 3 CASA FORA EMPATE

O cenario 1 esta definida para o caso das duas equipes marcaram gols ou nao na
partida, popularmente conhecida no Brasil como Ambas As Equipes Marcam (AAEM),
ou somente ambas marcam, e internacionalmente como Both Team To Score (BTTS),

definidas pelas classes:

e SIM: Atribuida ao exemplo em que as duas equipes fizeram gols na partida.

e NAO: Atribuida ao exemplo em que uma ou nenhuma equipe fez gols na partida.

Assim como o cenario 1, o cenario 2 também possui duas classes, que estao
relacionadas a quantidade de gols que foram feitos na partida, conhecida também como

Under/Over, mas nesse estudo somente com a linha de aposta com 2,5 gols na partida:

e ACIMA: Atribuida ao exemplo em que a partida teve 3 gols ou mais.

e ABAIXO: Atribuida ao exemplo em que a partida teve 2 gols ou menos.

O cenério 3 é baseado no resultado simples do jogo, também conhecida como Match

Odd, onde define o vencedor da partida ou se o resultado terminou sem vencedores, ou
seja, empatado, entdo existem trés classes que sao definidas como:

e CASA: Atribuida ao exemplo em que o vencedor da partida foi a equipe mandante.

e EMPATE: Atribuida ao exemplo em que o resultado da partida nao teve vencedor.

e FORA: Atribuida ao exemplo em que o vencedor da partida foi a equipe visitante.

3.4 Classificadores

No modelo de avaliagao, a classificacao é feita de duas formas: a primeira forma nao
utiliza restricdo de probabilidade para o método de Naive Bayes, onde a classe escolhida
para o exemplo de teste é a que tiver a maior probabilidade; na segunda forma também é
escolhida a classe com a maior chance de ocorrer, mas é utilizada uma restri¢ao, que foi
definida para 6 valores (60%, 70%, 80%, 90% 95%, 99%), fazendo com que o exemplo de
Teste que tenha o maior valor, mas que nao conseguiu atingir o valor minimo da restricao

seja classificado como ‘NAO SET’, assim sendo descartado dos calculos do lucro/prejuizo.
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3.5 Construcao da base de dados

Para realizar a criacao da base de dados existem sites que disponibilizam diversos
dados de partidas de futebol, a partir de temporadas antigas, como a temporada 1993/1994,
e mostra varios atributos, sendo alvo de trabalhos relacionados a Aprendizagem de Maquina
(FOOTBALL-DATA).

Mas para esse trabalho, os dados disponiveis na base que fazem parte do Cam-
peonato Brasileiro de Futebol Série A de 2017 foram coletados a partir das fontes da
instituigdo CBF (Confederagao Brasileira de Futebol) (CBF, 2017) (CBF, 2017) (CBF,
2016), dos sites Globo (GLOBO, 2017) (GLOBO, 2017), Estadao (ESTADAO, 2017) e
Futebol na Rede (REDE, 2017), e inseridos manualmente.

Com um total de 38 rodadas no campeonato, sendo 10 partidas em cada rodada,
sao formados 380 exemplos, contendo 13 atributos para cada exemplo, sendo 6 relacionados
a equipe mandante da partida, 6 relacionados a equipe visitante da partida e 1 que tem
relagdo com a partida. A escolha desse atributos foram determinadas pelo fato da maioria

fazer parte dos trabalhos relacionados, e além disso por experiéncia propria:

e QUALIDADE ELENCO__CASA — Atributo numérico discreto que tem como ob-
jetivo classificar a qualidade do elenco na competi¢ao do time que esta jogando
em casa, ou seja, como mandante da partida. Sendo definido através de um viés
determinado pela analise feita pelo site do Globo Esporte, mostrado na Figura 2
onde sao classificados como 3, os 6timos elencos, com pontugdo maior ou igual a 60,
que no campeonato brigam por titulo ou vagas na competicao internacional Copa
Libertadores; como 2, os bons elencos, com pontuacao entre 60 e 50, que brigam
por vagas na competicao internacional Copa Sul-Americana; como 1, os elencos
mais fracos, com pontuacao menor que 50, que brigam para conseguir se manter na

primeira divisao.

e QUALIDADE ELENCO VISITANTE - Atributo numérico discreto que tem
como objetivo classificar a qualidade do elenco na competicao do time que esta

jogando como visitante. Sendo determinado o mesmo modelo de escolha de QUALI-
DADE_ ELENCO_ CASA.

e COLOCACAO CASA — Atributo numérico discreto que identifica a colocacao do

time mandante da partida na tabela do campeonato.

e COLOCACAO_VISITANTE — Atributo numérico discreto que identifica a colocacao

do time visitante da partida na tabela do campeonato.
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Figura 2 — Classificacao da qualidade dos elencos
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Fonte: Globo Esporte (2017) (Com edigao do autor)

RANKING ANUAL_ CBF_CASA — Atributo numérico discreto que identifica a
colocagao do time mandante da partida no ranking anual da CBF, disponibilizado

no site da organizacao.

RANKING ANUAL _ CBF_VISITANTE — Atributo numérico discreto que identifica
a colocacao do time visitante da partida no ranking anual da CBF, disponibilizado

no site da organizacao.

COMPETICOES_SIMULTANEAS CASA — Atributo numérico discreto que iden-
tifica o nimero de competi¢oes que a equipe mandante da partida ainda esta

participando.

COMPETICOES SIMULTANEAS VISITANTE — Atributo numeérico discreto que
identifica o nimero de competicoes que a equipe visitante da partida ainda esta

participando.

MEDIA GOLS FEITOS CASA - Atributo numérico continuo que identifica a

média de gols feitos pela equipe mandante da partida, jogo apds jogo.

MEDIA GOLS FEITOS VISITANTE — Atributo numérico continuo que identifica

a média de gols feitos pela equipe visitante da partida, jogo apds jogo.

MEDIA GOLS_ SOFRIDOS CASA — Atributo numérico continuo que identifica a

média de gols sofridos pela equipe mandante da partida.

MEDIA GOLS_ SOFRIDOS VISITANTE — Atributo numérico continuo que iden-

tifica a média de gols sofridos pela equipe mandante da partida.

CLASSICO — Atributo numérico discreto que identifica se a partida é um classico,
ou seja, se a partida é disputada por equipes do mesmo estado, sendo definida como

2, caso contrario como 1.
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3.6 Ajuste dos dados

No decorrer do campeonato existem rodadas que nao sao realizadas as 10 partidas
como proposto na criacdo da tabela dos jogos feita pela CBF (Confederacao Brasileira
de Futebol), pelo fato de algumas equipes estarem participando simultaneamente de
outras competicoes, sejam elas nacionais ou internacionais. Por esse motivo é feito a
prorrogacao da data da partida, para nao prejudicar a equipe que esta participando
de outra competicdo. Sabendo disso foram feitos os ajustes necessarios na tabela, para
que algumas caracteristicas da partida nao fiquem erradas e prejudique os resultados do
trabalho

3.7 Odds

As odds que na traducao para o portugués significa probabilidades, também co-
nhecidas no mundo esportivo como cotacoes, sao os valores que as casas de apostas estao
dispostas a pagar em uma escolha de aposta. Sao features que estao ligadas diretamente

com cada exemplo, sendo essenciais para os calculos dos lucros.

Para uma determinada partida, a casa de aposta que elabora as cota¢des de um
evento, calcula a probabilidade desse evento acontecer, por exemplo: em uma partida do
Flamengo de Arcoverde contra o Santa Cruz, a casa de aposta calcula que a chances do
Flamengo de Arcoverde vencer é de apenas 21%, entao essa probabilidade é transformada
em valor, dividindo 100 por 21, tendo assim a cotagao em 4,761904761904762, arredondado

em duas casas decimais na maioria das casas de aposta, ficando em 4,76 (PESSOA, 2012).

Assim, com um valor de cotacao, podemos calcular o valor de retorno, caso a aposta
seja vencedora, por exemplo: com R$ 10,00 apostados na cotacao de 4,76, temos que o
valor de retorno sera de R$ 47,60, sendo R$ 37,60 de lucro.

Também pode-se ter valores mais baixos, que acontecem com mais frequéncia no
cenario 3, que utiliza os trés tipos de resultados simples: vitéria do time mandante, empate,

vitéria do time adversario.

Para o caso do Flamengo de Arcoverde jogar contra o Santa Cruz, pelo fato do
Santa Cruz ser o um time melhor em varios aspectos, isso o torna favorito, logo, tera um

valor de odd menor, logo tera um lucro menor e um risco maior.

3.7.1 Ajuste das odds

Assim que uma partida é lancada pela casa de aposta, um valor inicial de cotagao
¢ dado, e com o tempo, dependendo de como os apostadores estao realizando as apostas,
esses valores podem ir se ajustando, em beneficio das proprias casas de apostas, afim de

corrigir valores que foram possivelmente dados com mais valor do que a casa imaginava.
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3.7.2 Escolha das odds

Para a obtencao dos valores das odds para os trés cenarios foram escolhidas as
informacoes da casa de aposta Bet365, através dos dados armazenados pela empresa Odds
Portal (PORTAL, 2017).

Foram feitas médias das odds lancadas inicialmente pelas casas de apostas e antes
do inicio do jogo para os trés cenarios, e foi definido que para os cenarios 1 e 2, seriam
escolhidos os valores iniciais das casas de apostas, e para o cendrio 3, os valores minutos

antes de comecar as partidas

3.8 Consideracoes finais

Nesse capitulo é detalhada toda a metodologia seguida para se obter os resultados,
explicando todo o modelo de avaliagao que os exemplos sao submetidos a classificacao

para trés cenarios, exemplos esse que contém cada um o total de 13 caracteristicas.

Além disso é explicado o funcionamento das odds nas apostas esportivas, os ajustes
que acontecem antes de uma partida de futebol ocorrer, e a forma de escolha das odds

para cada cenério.
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4 Experimentos e resultados

Os resultados sem restricao de probabilidade, nao colocam limite para a probabi-
lidade, assim nao desconsideram exemplos com valor menores, mas sim, classificacao a
classe que atingir o maior valor de probabilidade correta. Ao contrario dos resultados com
restricao de probabilidade, que determinam um probabilidade correta que o maior resultado
classificado tem que atingir, caso nao atinja um valor superior ou igual é desconsiderada e
classificada como 'NAO SEI".

Para os resultados com restricao de probabilidade existem dois tipos médias: a
média pela quantidade de rodadas, chamada apenas de média e a média geral, que
considera apenas os exemplos diferentes de ‘NAO SEI’. J4 para os valores sem restricao de
probabilidade s6 existe a média pela quantidade de rodadas. Em relagao ao lucro, dois
tipos sao abordados: o lucro médio, mostrado na secao 4.1 e o lucro total, mostrado na
secao 4.2, levando em conta que para os resultados sem restricao de probabilidade os dois

tipos de lucros tem o mesmo resultado, visto que nenhum exemplo sera descartado.

4.1 Lucro médio

Para lucro médio ¢ utilizada a divisao pelo total de iteragoes, mas se desconsidera
as rodadas que tiveram todos os exemplos avaliados como ‘NAQO SEI’ para o caso do uso
de restricdo de probabilidade, por exemplo: 36 iteracoes sao feitas, em 2 dessas iteragoes o
nimero de exemplos classificados como ‘NAO SEI’ foram 10, o que equivale a uma rodada
por completo. Entao o lucro médio tera o divisor 34, resultado de 36 iteracbes menos 2

iteragoes desconsideradas.

4.2 Lucro total

O lucro total utiliza o lucro de cada rodada separadamente para depois somar,
e dividir pelo total de exemplos que foram avaliados como certos ou errados, ou seja o
investimento. Por exemplo: a Tabela 3, mostra uma rodada com o total de 10 jogos, sendo
6 acertos, 2 errados e 2 classificados como ‘NAO SEI’, com os valores de odds diferentes e
o valor apostado de R$ 10,00 para cada jogo nao classificado como ‘NAO SEI’, no fim o
lucro para o investimento de R$ 80,00 foi de R$ 24,00 o que equivale a 30%.
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Tabela 3 — Primeiro exemplo de lucro

Resultado Valor Apostado Valor da Odd Lucro
Acerto R$ 10,00 2 R$ 10,00
Acerto R$ 10,00 1,3 R$ 3,00
Acerto R$ 10,00 1,7 R$ 7,00
Nao Sei - - -

Erro R$ 10,00 3 - R$ 10,00

Erro R$ 10,00 2,1 - R$ 10,00
Acerto R$ 10,00 1,5 R$ 5,00
Nao Sei - - -
Acerto R$ 10,00 2 R$ 10,00
Acerto R$ 10,00 1,9 R$ 9,00
Total R$ 80,00 R$ 24,00

A Tabela 4 mostra 10 exemplos com 6 acertos, 4 erros, com valores de odds

diferentes e valor apostado de R$10 em todas as partidas, gerando um lucro de R$ 41,00

para o investimento de R$ 100,00, o que equivale a aproximadamente 41%.

Tabela 4 — Segundo exemplo de lucro

Resultado Valor Apostado Valor da Odd Lucro
Acerto R$ 10,00 2.7 R$ 17,00
Acerto R$ 10,00 2 R$ 10,00
Acerto R$ 10,00 1.6 R$ 6,00
Acerto R$ 10,00 1.9 R$ 9,00

Erro R$ 10,00 1.2 - R$ 10,00
Erro R$ 10,00 2.2 - R$ 10,00
Acerto R$ 10,00 2 R$ 10,00
Erro R$ 10,00 1.6 - R$ 10,00
Acerto R$ 10,00 1.9 R$ 9,00

Acerto R$ 10,00 2 R$ 10,00
Total R$ 100,00 R$ 41,00

O lucro total soma o valor de lucro R$ 24,00 com R$ 41,00, que resulta em R$
65,00, considera todo o total investido, R$ 80,00 e R$ 100,00, realiza a soma que resulta
em R$ 180,00, por fim olha o valor de lucro em porcentagem, o que equivale nesse
exemplo a R$ 65,00 de lucro dividido por R$ 180,00 de investimento que resulta em 36,1%

aproximadamente, enquanto o médio nesse mesmo exemplo fica com 35,5%.



Capitulo 4. FEzperimentos e resultados 28

4.3 Resultados sem restricao de probabilidade

O percentual de lucro médio, e a média de acertos dos trés cenarios para a
classificacao do modelo de avaliacao sem restricao de probabilidade que nao desconsidera
nenhum exemplo, mostrada na Tabela 10 os resultados para o cenario 1, em que a média
de acerto foi proxima dos 60%, com 57,22%, onde em uma rodada atingiu 100%, enquanto
em trés rodadas ocorreu a menor taxa de acerto, com 30%. Resultando em um valor de

lucro, acima de 5%, com o 5,11%.

Os resultados para o cenario 2 detalhados na Tabela 11, sdo semelhantes para os
resultados do cenario 1, onde também ultrapassam a margem de 57% de acerto, com
57,78%, sendo resultados entre 30% e 90%. A margem dos 5% de lucro também foi
ultrapassada no cendrio 2, com 5,51% para o lucro médio, o que fez se tornar mais lucrativo

do que o cenario 1.

Ao contrario dos cenérios 1 e 2, o cenario 3 foi o inico que gerou prejuizo, como
mostra na Tabela 12, com uma perda de 13,94% além disso mostrou um taxa de acerto
muito baixa, com 36,67%, destacando que na rodada 11, o método nao conseguiu sucesso

em nenhuma das partidas, errando todas.

Para fim de comparacao, temos os resultados de lucro/prejuizo sem restrigao de
probabilidade, que mostra que o cenario 3 gerou um prejuizo alto comparado com os lucro
médios obtidos nos cendrios 1 e 2, os quais ficaram acima de 5%, levando em conta que
para o cendrio 3 existem 3 tipos de classes, enquanto para o cenario 1 e 2, existem 2 tipos

de classes.
Tabela 5 — Resultados de lucro/prejuizo para os cenarios sem restrigao de probabilidade

LUCRO/PREJUIZO MEDIO OU TOTAL

CENARIO 1 5,11%
CENARIO 2 5,51%
CENARIO 3 -13,94%

4.4 Resultados com restricao de probabilidade

Colocando restri¢ao nas probabilidades os resultados sao diferentes, considerando
que visam descartar partes dos exemplos de Teste, classificando-os como ‘NAO SEI’, assim,
na maioria das vezes um ntmero menor do que o maximo de jogos por rodada vai ser
considerado, o que retrata também uma média geral, que diferente da média que calcula

pelo total de rodadas, considera o total de exemplos certos e errados para ser calculada.
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441 Resultados para o cenério 1

Os resultados para o cenario 1, avaliam a classificacao para ambas equipes marcarem
ou nao, com restricao de probabilidade que sao apresentados por essa sequéncia: 60%, 70%,
80%, 90%, 95%, 99%.

Para a restricao de 60% de probabilidade para o cendrio 1, mostrados na Tabela 13,
111 exemplos de Teste foram considerados como ‘NAO SEI’, sendo que em nenhuma
rodada os 10 exemplos foram considerados ‘NAO SEI’, em contrapartida, nas rodadas

rodada 4, 6 e 36 os 10 exemplos da mesma rodada foram avaliados.

A média de lucro ficou em 10,06%, enquanto o lucro total ficou em 4,04%. Ja as
médias de acerto, quando consideradas as médias pelas rodadas, foram maior do que a

média que considera os exemplos certos e errados, 60,31% e 57,43%, respectivamente.

Além disso, em trés rodadas: 20, 28 e 33, temos um acerto de 100%, mas nas rodadas
20 e 28, s6 um exemplo foi avaliado, enquanto na 33, oito exemplos foram considerados

como certos, e nenhum como errado.

Com a restrigao de probabilidade para 70% no cenério 1, como mostra na Tabela 14,
em 7 rodadas a taxa de acerto ficou em 100%, sendo que em 3 oportunidades, somente
1 exemplo foi avaliado. Levando em consideragao os nao avaliados, mais da metade dos
exemplos foram considerados como ‘NAO SEI’, um total de 217, o que colaborou para que

em 5 rodadas, nenhum exemplo fosse avaliado.

Mesmo com taxas de acertos proximas nas restricoes de 60% e 70%, nao fez com
que o lucro médio chegasse a ser préximo, enquanto na restricao de 60% foi de 10,06%,
na restricao de 70% o lucro médio foi de somente 2,02%, ja no lucro total a diferenca foi

menor, pois para a restricao de 70% o valor ficou com 3,34%.

Colocando a restricao de 80% de probabilidade, os lucros médio e total diminuiram
em relacao as restricoes de 60% e 70% para o cenério 1, como mostra na Tabela 15, sendo
o primeiro prejuizo do cendrio 1, totalizando uma perda de 8,54%, e 1,59%, respectiva-
mente. Além disso, aumentou o niimero de exemplos classificados como ‘NAO SEI’, e

consequentemente o nimero de rodadas que nao foram avaliados.

Enquanto isso as médias de acerto permaneceram préximas as anteriores, tendo

nessa restricao de probabilidade o acerto médio de 56,38% e acerto da média geral com

58,06%.

Os resultados mostrados na Tabela 16 para restricao de 90% de probabilidade
para o cenério 1 foram melhores do que para as restricoes de 60%, 70% e 80%, onde pela
primeira vez o lucro médio atingiu mais de 15%, com 19,30%. J4 o lucro total ultrapassou
a casa dos 10%, ficando com 13,09%, também sendo maior em relacao as outras trés

restricoes.
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Ja para a média das rodadas, a taxa de acerto médio foi de 69,26%, e média geral
de acerto, 65,52%, também os melhores resultados até esse valor de restricao. Também
pode-se observar que 302 exemplos foram classificados como NAO SEI, 18 rodadas nao
foram avaliadas, por conta dos 10 exemplos da rodada terem sido classificados como ‘NAO

SEI’, assim sendo avaliados somente 58 exemplos.

Para a restricao de 95% de probabilidade para o cenério 1, o nimero de exemplos
que foram considerados como '"NAO SEI” aumentaram para 317, como mostra na Tabela 17,
além disso nao existiu lucro, mas sim prejuizo, totalizando uma perda de 4,10% em média,
e total com 0,41%.

Embora tenham gerado prejuizo, as taxas de acertos ficaram préximas aos valores
das restri¢oes anteriores a 90%, sendo a média de acerto com 56,86% e a média geral com
62,79%.

Com a restricao de 99% de probabilidade para o cendrio 1, os resultados foram os
melhores em todas as situagoes, indicados na Tabela 18. Em lucro médio e lucro total, a
barreira dos 30% de lucro foi ultrapassado, ficando com 36,05%, e em lucro total chegando
ao total de 39,13%. Além disso, a média das rodadas e a média total superaram a marca
de 70%, tendo 78,69% e 78,26% respectivamente.

Outro ponto para se observar é que a partir da rodada de Teste de ntimero 13,
nenhum exemplo foi avaliado, sendo todos classificados como ‘NAO SEI’, o que fez com

que menos exemplos fossem avaliados, no total de 23.

Nos resultados finais para o cenéario 1, mostrados na tabela 9, em trés ocasioes
das seis que existem para o lucro médio com restricao de probabilidade, os valores foram
maiores do que o valor sem restricao de probabilidade, quando foram restritos a 60%, 90%
e 99%, obtendo 10,06% e 19,30% e 36,05% de lucro médio, respectivamente.

Em contrapartida tiveram em duas ocasioes prejuizo de 8,54% e 4,10% para as

restrigoes de probabilidade de 80% e 95% respectivamente.

Levando em conta o lucro total, em somente duas das seis ocasioes, o lucro com
restricao de probabilidade foi maior que o lucro sem restricdo de probabilidade 13,09%
com 90% de restrigao, e 39,13% com 99% de restri¢ao, chegando na restricao de 99%, ter

um valor quase 8 vezes mais alto, atingindo 39,13% de lucro total.

No entanto em duas ocasioes tiveram prejuizo de 1,59% e 0,41%, assim como para

o lucro médio para as restricoes de probabilidade de 80% e 95%, respectivamente.
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Tabela 6 — Resultados com restricao de probabilidade para o cenario 1

Probabilidade Lucro/Prejuizo Médio Lucro/Prejuizo Total
Sem Retricao 5,11% 5,11%

Maior ou Igual a 60% 10,06% 4,04%

Maior ou Igual a 70% 2,02% 3,34%

Maior ou Igual a 80% -8,54% -1,59%

Maior ou Igual a 90% 19,30% 13,09%

Maior ou Igual a 95% -4,10% -0,41%

Maior ou Igual a 99% 36,05% 39,13%

442 Resultados para o cenério 2

Para o cendrio 2, a classificacao se baseia na quantidade de gols da partida, onde
serao considerados em uma classe a quantidade de 3 gols ou mais, e na outra classe se
obteve 2 gols ou menos. Assim como para o cenario 1, serao apresentados os resultados
com restricao de probabilidade na sequéncia, 60%, 70%, 80%, 90%, 95% e 99%.

Para a restricao de 60% de probabilidade para o cendrio 2, como mostra na
Tabela 19, 106 exemplos de Teste foram considerados como ‘NAO SEI’, sendo que em
nenhuma rodada os 10 exemplos foram considerados ‘NAO SEI’, no entanto, em 5 rodadas,

os 10 exemplos de cada rodada foram avaliados.

Além disso, houve prejuizo tanto médio como total, resultando em perda de 1,41%
e 2,76%, respectivamente. J4 as médias de acertos atingiram acima dos 50%, sendo a média
pelas rodadas de 56,08%, e a média geral de 54,72%. Levando em conta as rodadas, duas

ficaram com 100% de acerto, 17 e 24, sendo as duas com apenas 3 exemplos avaliados.

Com a restricao de probabilidade para 70% no cenario 2, mostrada na Tabela 20,
em 8 rodadas, a taxa de acerto ficou em 100%, sendo que em duas oportunidades, somente
1 exemplo foi avaliado, em contrapartida, na rodada de ntimero 37, o tnico exemplo
avaliado, nao obteve sucesso, gerando 100% de prejuizo. Levando em consideragao os nao

avaliados, mais da metade deles foram considerados como ‘NAQO SEI’, um total de 208.

As taxas de acertos foram maiores em quase 5 pontos em relagdo a restricao de
probabilidade de 60%, além disso, houve lucro médio e total para a restricao de 70%, com

8,01% e 2,95%, respectivamente.

Colocando a restricao de 80% de probabilidade, os lucros médio e total aumentaram
em relacao as restrigoes de 60% e 70% para o cenério 1, como mostra na Tabela 21, sendo
o primeiro que ultrapassa 10% para o lucro médio, chegando a 20,17%, e -7,86% para o
lucro total. Além disso, aumentou o niimero de exemplos classificados como ‘NAO SEI’, e

consequentemente o nimero de rodadas que nao foram avaliadas.
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Enquanto isso as médias de acertos também aumentaram em relacdo as anteriores,
tendo nessa restricao de probabilidade o acerto médio de 68,74% e acerto da média geral

com 61,36%.

Nos resultados para restricao de 90% de probabilidade para o cenario 2 ocorreu
o segundo maior prejuizo em média, como mostra na Tabela 22, sendo um pouco maior
do que para a restricao de 60% de probabilidade, resultando em uma perda de 2,55%,
em contrapartida houve um lucro total, sendo maior do que para as outras restrigoes

anteriores com 12,24%.

Em relacdo a média das rodadas, a taxa de acerto foi de 55,37%, sendo menor do
que as médias para as outras restri¢oes, e média geral de acerto 63,16%, a maior em relacao
as restrigoes anteriores, Também pode-se observar que 322 exemplos foram classificados
como NAO SEI, 18 rodadas ndo foram avaliadas, por conta dos 10 exemplos da rodada

terem sido classificados como ‘NAO SEI’, assim sendo avaliados somente 38 exemplos.

Para a restricao de 95% de probabilidade para o cenério 2, o nimero de exemplos
que foram considerados como 'NAO SEI’ aumentaram para 337. Além disso, os resultados
lembram a restricao de 90% de probabilidade, pois houve prejuizo médio com 9,85% e

lucro total com 5,96%, como mostra na Tabela 23.

A média de acerto pelas rodadas foi a menor de todas com 50,70%, ao contrario da
média geral que obteve 60,87% de acerto, e considerando o acerto de algumas rodadas,

duas delas obtiveram 100% de prejuizo.

Com a restricao de 99% de probabilidade para o cenario 2, o lucro total teve seu
melhor valor com 13,29%, j4 o lucro médio ficou com o valor de 7,40%, mostrados na
Tabela 24.

Outro ponto para se observar é que na rodada de niimero 9, houve um prejuizo de
100%, e a partir da rodada de teste de nimero 10, nenhum exemplo foi avaliado, sendo
todos classificados como ‘NAO SEI’, o que fez com que menos exemplos fossem avaliados,
no total de 14.

Assim como para o cenario 1, em trés das seis ocasioes que existem para o lucro
médio com restrigdo de probabilidade os valores foram maiores do que o valor sem restricao
de probabilidade, como mostra na Tabela 7, com lucros médios de 8,01%, 20,17%, 7,40%,

para as restri¢oes de 70%, 80% e 99%, respectivamente.

Além disso, os trés valores para restricoes de probabilidade de 60%, 90% e 95%
foram menores e ao mesmo tempo resultaram em prejuizos de 1,41%, 2,55% e 9,85%,

respectivamente.

Quando considerado o lucro total, em quatro das seis ocasioes, o lucro com restrigao

de probabilidade foi maior que o lucro sem restricdo de probabilidade, com 80%, 90%, 95%
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e 99%, com os valores 7,86%, 12,24%, 5,96% e 13,29%, respectivamente.

Em relacao aos valores menores do que o resultado sem restricao de probabilidade,
dois foram obtidos, sendo o valor com restricao de probabilidade a 60% gerando prejuizo
de 2,76%.

Um fato curioso é que nas restri¢oes para 90% e 95% houve um prejuizo médio e

a0 mesmo tempo um lucro total.

Tabela 7 — Resultados com restricao de probabilidade para o cenério 2

Probabilidade Lucro/Prejuizo Médio Lucro/Prejuizo Total
Sem Restricao 5,51% 5,51%

Maior ou Igual a 60% -1,41% -2,76%

Maior ou Igual a 70% 8,01% 2,95%

Maior ou Igual a 80% 20,17% 7,86%

Maior ou Igual a 90% -2,55% 12,24%

Maior ou Igual a 95% -9,85% 5,96%

Maior ou Igual a 99% 7,40% 13,29%

4.4.3 Resultados para o cenario 3

No uso do cenario 3 sao utilizados 3 classes, diferente dos outros cenarios, que
possuem 2 classes, sao avaliados os resultados simples das partidas, vitoria de um dos

times ou empate.

Da mesma forma que foram apresentados os resultados com restricao de probabili-
dade nos cenarios 1 e 2, serao apresentados os resultados com restricao de probabilidade
para o cendrio 3, obedecendo a sequéncia, 60%, 70%, 80%, 90%, 95% e 99%.

Para a restricao de 60% de probabilidade para o cendrio 3, 183 exemplos de Teste
foram considerados como ‘NAO SEI’, como mostra na Tabela 25, sendo a maior quantidade
entre os trés cenarios. Isso influenciou com que uma rodada fosse totalmente avaliada como
‘NAO SEI’, em contrapartida trés rodadas foram totalmente avaliadas com as classes do

cenario 3.

Ao contrario dos outros cenarios, o cenario nao obteve lucro, mas sim prejuizo,
sendo a média das rodadas com prejuizo de 15,40%, enquanto o prejuizo total ficou
em 16,5%. Ja as médias de acerto, quando considerado as médias pelas rodadas foi um
pouco maior do que a média considerando os exemplos certos e errados: 41,15% e 40,11%,

respectivamente.

Mesmo com a taxa de acerto baixa, houve duas rodadas que tiveram acerto de
100% dos jogos, mas uma delas sé analisou um exemplo, enquanto a outra analisou dois.

Em contrapartida, seis rodadas resultaram em 100% de erro, logo 100% de prejuizo.
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Com a restricao de probabilidade para 70% no cendrio 3, assim como para a restricao
de probabilidade com 60%, em duas rodadas a taxa de acerto ficou em 100%, sendo que em
uma oportunidade somente 1 exemplo foi avaliado, como mostra na Tabela 26. Levando
em conta os exemplos classificados como ‘NAO SEI’, subiu para um total de 208 o que

colaborou para que em 2 rodadas, nenhum exemplo fosse avaliado.

E assim como a restricao de probabilidade para 60%, a restricao para 70% teve
as médias em torno de 40%), com a média de acordo com a quantidade de rodadas com
40,26% e a média geral com 42,76%.

Os prejuizos também ficaram préximos, mas um pouco menor, com O prejuizo

médio em 14,57% e o prejuizo total com 14,23%.

Colocando a restricao de 80% de probabilidade, o prejuizo médio, com 11,27%, e
o prejuizo total com 4,66% diminuiram em relacao as restricoes de 60% e 70%, para o

cenario 3 mostrados na Tabela 27.

As médias de acertos tiveram um aumento, sendo a média por rodadas com 44,80%
e a média geral com 46,73%), além disso, aumentou o nimero de exemplos classificados
como ‘NAO SEI’; indo para 253 e consequentemente o nimero de rodadas que nao foram

avaliadas, no total de 9.

Nos resultados para restricao de 90% de probabilidade para o cenério 3 houve o
pior em relacao a média por rodadas, com taxa de acerto de 39,09%, e muito préximo a
média geral de acerto da restricao de probabilidade de 60%, ficando em 40,24%, como
mostra na Tabela 28. Também pode-se observar que 278 exemplos foram classificados como
NAO SEI, 14 rodadas nio foram avaliadas por completo, assim resultando em somente 82

exemplos avaliados.

Levando em contas os resultados médio e total, o prejuizo médio por rodadas foi o

maior de todos, com 23,13%, e o prejuizo total ficou com 15,23%.

Para a restricao de 95% de probabilidade para o cenario 3, o ntimero de exemplos
que foram considerados como 'NAO SEI’ aumentaram para 305, passando pela primeira
vez dos 300, além disso o prejuizo médio se tornou o segundo maior, ficando em 22,72%, e

o total foi o maior prejuizo de todos, ficando com 20,58%, como mostra na Tabela 29.

Os dois tipos de médias para a restricao de 95% permaneceram em torno de 40%,

assim como todos os resultados para os outros valores de restricao.

Com a restricao de 99% de probabilidade para o cendrio 3, os resultados foram os
segundos melhores em duas situac¢oes, mostrados na Tabela 30. Para o prejuizo médio,
ficando com 11,32%, e em prejuizo total, 13,29%. Além disso, a média das rodadas com

47.66%, sendo a maior média de acerto, e média total com 41,46%.

Nesse valor de restri¢ao, obteve o maior valor de exemplos que foram classificados
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como nao sei, resultando em 319.

Para o cenario 3, como mostra na Tabela 8, em duas das seis ocasioes que existem
para o lucro/prejuizo médio com restrigao de probabilidade os valores foram maiores do
que o valor sem restricao de probabilidade, para a restricao de 80% com 11,26% de prejuizo

e para a restricao de 99% com 11,32% de prejuizo.

Assim como para o lucro médio, para o lucro total em duas das seis ocasides os
valores foram menores em relacao ao resultado sem restricao de probabilidade, com 80% e

99% de restricao, obtendo os valores de -4,66% e -13,29%, respectivamente.

No entanto, em nenhum dos casos para lucro médio ou lucro total obteve lucro,
somente prejuizo, visto que em comparagao aos outros, para a restricao de probabilidade
de 80%, o prejuizo total foi menor mais que o dobro em relacao a todos os outros, com
4,66%.

Outro ponto para se observar é que diferentemente dos outros cenarios nao foi se-
guida uma sequéncia de rodadas de um determinado ponto até o fim totalmente classificadas
como ‘NAO SEI.

Tabela 8 — Resultados com restricao de probabilidade para o cenério 3

Probabilidade Lucro/Prejuizo Médio  Lucro/Prejuizo Total

Sem Restricao -13,94% -13,94%
Maior ou Igual a 60% -15,40% -16,50%
Maior ou Igual a 70% -14,57% -14,23%
Maior ou Igual a 80% -11,26% -4,66%
Maior ou Igual a 90% -23,13% -15,23%
Maior ou Igual a 95% -22.72% -20,58%
Maior ou Igual a 99% -11,32% -13,29%

4.5 Resumo dos resultados

Na Tabela 9 podemos acompanhar todos os resultados para os trés cenarios, com
e sem restricdo de probabilidade. Na Figura 3 temos os resultados mostrados de forma
grafica para o lucro/prejuizo médio e na Figura 4 para o lucro/prejuizo total, ambos para

todos os cenarios com e sem restricao de probabilidade.

Para o cenario 1, comparando o resultado sem restricao de probabilidade com os
resultados com restricao de probabilidade para o lucro médio, trés foram melhores, no
qual o melhor resultado de lucro médio ficou com o valor de 36,05% com o uso de restricao

de probabilidade de 99%, o maior lucro médio do trabalho.

J& para o lucro total, s6 dois resultados com o uso de restricao de probabilidade se

sairam melhores que o resultado sem uso de restricao, e assim como para o lucro médio, o
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melhor resultado para o lucro total veio com a restricao de probabilidade de 99%, com o

valor de 39,13%, sendo o maior lucro do trabalho.

Assim como o cendrio 1, trés resultados também se sairam melhores com o uso de
restricao de probabilidade para o cenario 2 em relacdao ao lucro médio, sendo o maior valor

20,17% usando a restricao de probabilidade de 80%, o segundo maior valor de lucro médio

no trabalho.

Em relagado ao lucro total, somente dois resultados com o uso de restricao de
probabilidades foram melhores que a auséncia do uso de restri¢do para o cenario 2, que

teve como maior valor, 13,29%, e que assim como o cendrio 1, veio da restricdo de

probabilidade de 99%.

Para o cenério 3, todos os valores com ou sem restricao de probabilidade resultaram
em prejuizo, sendo que dois resultados com o uso de restricao foram melhores do que o
resultado sem restricao de probabilidade, tendo o menor prejuizo médio quando a restricao

de probabilidade foi colocada em 80%, resultando em uma perda de 11,26%.

Assim como para o prejuizo médio, dois resultados com o uso de restricao foram
melhores do que a auséncia do uso, e o menor deles ficou em 4,66%, também quando usada

a restricao de probabilidade em 80%.

Tabela 9 — Resultados de lucro/prejuizo médio e total para todos os cendrios

Cenério 1 Cenério 2 Cenério 3
. Lucro/Prejuizo Lucro/Prejuizo Lucro/Prejuizo
Probabilidade ) . , 1.
Médio Total Médio Total Médio Total
Sem Restricao 5,11% 5,11% 5,51% 551%  -13,94%  -13,94%

Maior ou Igual a 60% 10,06%  4,04%  -1,41% -2,76% -1540% -16,50%
Maior ou Igual a 70%  2,02% 3,34% 8,01% 295%  -1457%  -14,23%
Maior ou Igual a 80% -8,54%  -1,59% 20,17% 7,86% -11,26% -4,66%
Maior ou Igual a 90% 19,30%  13,09% -2,55%  12,24% -2313% -15.23%
Maior ou Igual a 95% -4,10% -0,41%  -9,85%  5,96%  -22,72% -20,58%
Maior ou Igual a 99% 36,05% 39,13% 7.40% 13,29% -11,32% -13,29%
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Figura 3 — Resultados de lucro/prejuizo médio para todos os cendrios
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Figura 4 — Resultados de lucro/prejuizo total para todos os cenérios
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5 Conclusoes

Com a utilizacdo da base de dados proposta e do método de avaliagao para
analisar os lucros dos jogos do Campeonato Brasileiro de Futebol Série A 2017 foi possivel
compreender os detalhes de cada cenario, percebendo as diferencas de retorno do lucro, e

obtendo os melhores resultado quando incluida a restricao de probabilidade.

Assim, com os resultados apresentados com restricao de probabilidade, temos que
para o cenario 1 e 2, em comparacao com os resultados sem restricao de probabilidade,
existem melhoras em alguns casos no lucro médio e total. J& para o cenario 3, também
acontecem algumas melhoras, mas em nenhum dos casos foi apresentado lucro, somente

prejuizo.

No entanto, existem alguns fatores que podem ser explicados para os resultados
negativos para o cendrio 3, como: niimero maior de tipos de classes em relacao os cenarios 1
e 2, apresentando uma a mais, assim diminuindo as chances de acerto; valores de cotagoes
que alternam muito, fazendo com que as apostas que na maioria das vezes estao corretas,
estejam com pouco valor, e assim quando uma for considerada incorreta, mesmo que a
quantidade de acertos em apostas com baixo valor seja alta, nao ¢ possivel cobrir o prejuizo

da aposta errada.

Para corrigir e melhorar esses erros, pode-se em trabalho futuro utilizar outros
algoritmos de aprendizagem de maquina, como Redes Neurais, que esteve presente na
maioria dos trabalhos relacionados, apresentando resultados positivos. Em relacao as
escolhas, fazer uma avaliacdo em que os valores da cotagao para uma aposta ser efetuada
esteja dentro de uma margem, assim aumentando as chances de cobrir o prejuizo de uma

aposta errada, e consequentemente aumentar o valor do lucro.



40

Referencias

CARVALHO, P. Mercado: Aposta on-line pode movimentar 6,7 bi ao ano. [S.1.], Epoca
Negécios, 31 de ago. 2011. Citado na pagina 11.

CBF. RNC - Ranking Nacional dos Clubes 2017. [S.1.], 2016. Acesso em: 2018-05-05.
Disponivel em: <https://conteudo.cbf.com.br/cdn/201612/20161213132531_0.pdf>.
Citado na péagina 22.

CBF. Campeonato Brasileiro de Futebol - Série A - 2017. [S.1.], 2017. Acesso em:
2018-05-05. Disponivel em: <https://www.cbf.com.br/futebol-brasileiro/competicoes/
campeonato-brasileiro-serie-a/2017>. Citado na pagina 22.

CBF. Competigoes: Copa do Brasil de Futebol — 2017. [S.1.], 2017. Acesso em:
2018-05-05. Disponivel em: <https://www.cbf.com.br/futebol-brasileiro/competicoes/
copa-brasil-masculino/2017?phase=1144>. Citado na pagina 22.

DUARTE, L. 1X2-Previsio de Resultados de Jogos de Futebol. Dissertacao (Mestrado) —
Universidade de Porto, Faculdade de Engenharia, Curso de Pés-Graduacao em Engenharia
Eletroeletronica e de Computadores, Porto, Portugal, 2015. Citado na pagina 14.

ESTADAO. Tabelas: Taga Copa Libertadores da América 2017. [S.1.], 2017. Acesso
em: 2018-05-05. Disponivel em: <http://esportes.estadao.com.br/classificacao/futebol/
copa-libertadores-da-america/2017>. Citado na pagina 22.

FOOTBALL-DATA. Data Files: All countries. [S.1.]. Acesso em: 2018-12-11. Disponivel
em: <http://www.football-data.co.uk/downloadm.php>. Citado na pégina 22.

GLOBO. Brasileiro Série A: Ranking dos elencos do Brasileirao 2017. [S.1.], 2017.
Acesso em: 2018-05-05. Disponivel em: <http://app.globoesporte.globo.com /futebol/
brasileirao-serie-a/guia/avaliacao-de-elencos-brasileirao-2017/>. Citado na pagina 22.

GLOBO. Primeira Liga. [S.l.], 2017. Acesso em: 2018-05-05. Disponivel em:
<http://globoesporte.globo.com/futebol /primeira-liga/>. Citado na pagina 22.

IFFHS. The strongest national league of the world: Spain’s La Liga again

number 1! [S.1.], 2018. Acesso em: 2018-10-20. Disponivel em: <https://ifths.de/
the-strongest-national-league-of-the-world-spains-primera-division-a\gain/>. Citado na
pagina 11.

KOOPMAN, S.; LIT, R. Forecasting football match results in national league competitions
using score-driven time series models. International Journal of Forecasting, Elsevier, 2019.
Citado na pagina 15.

LEUNG, C.; JOSEPH, K. Sports data mining: predicting results for the college football
games. Procedia Computer Science, Elsevier, v. 35, p. 710-719, 2014. Citado na pagina
15.

MARTINS, R. et al. Exploring polynomial classifier to predict match results in football
championships. Fxpert Systems with Applications, Elsevier, v. 83, p. 79-93, 2017. Citado
na pagina 15.


https://conteudo.cbf.com.br/cdn/201612/20161213132531_0.pdf
https://www.cbf.com.br/futebol-brasileiro/competicoes/campeonato-brasileiro-serie-a/2017
https://www.cbf.com.br/futebol-brasileiro/competicoes/campeonato-brasileiro-serie-a/2017
https://www.cbf.com.br/futebol-brasileiro/competicoes/copa-brasil-masculino/2017?phase=1144
https://www.cbf.com.br/futebol-brasileiro/competicoes/copa-brasil-masculino/2017?phase=1144
http://esportes.estadao.com.br/classificacao/futebol/copa-libertadores-da-america/2017
http://esportes.estadao.com.br/classificacao/futebol/copa-libertadores-da-america/2017
http://www.football-data.co.uk/downloadm.php
http://app.globoesporte.globo.com/futebol/brasileirao-serie-a/guia/avaliacao-de-elencos-brasileirao-2017/
http://app.globoesporte.globo.com/futebol/brasileirao-serie-a/guia/avaliacao-de-elencos-brasileirao-2017/
http://globoesporte.globo.com/futebol/primeira-liga/
https://iffhs.de/the-strongest-national-league-of-the-world-spains-primera-division-a\gain/
https://iffhs.de/the-strongest-national-league-of-the-world-spains-primera-division-a\gain/

Referéncias 41

PESSOA, T. Artigos: Como calcular probabilidades (odds) nas apostas. [S.1.], 2012.
Acesso em: 2018-12-11. Disponivel em: <http://www.queroapostar.com/novidades/
como-calcular-probabilidades-odds-nas-apostas>. Citado na pagina 24.

PORTAL, O. Serie A 2017 Results Historical Odds. [S.1.], 2017. Acesso em: 2018-05-05.
Disponivel em: <https://www.oddsportal.com /soccer/brazil /serie-a-2017 /results/>.
Citado na péagina 25.

PRADO, M. Mercado: Aposta on-line pode movimentar 6,7 bi ao ano. [S.1.], Folha de Sao
Paulo, Brasilia, 3 de dez. 2017. Citado na pagina 11.

REDE, F. Copa Sul-Americana — 2017. [S.1.], 2017. Acesso em: 2018-05-05. Disponivel em:
<http://futebolnarede.com/futebol/copa-sul-americana/classificacao/2017>. Citado na
pagina 22.

SCHMIDT, H. Uso de técnicas de aprendizado de maquina no auxilio em previsao de
resultados de partidas de futebol. Santa Cruz do Sul, Universidade de Santa Cruz do Sul,
Curso de Ciéncia da Computacao, Trabalho de Conclusao de Curso: [s.n.], 2017. Citado
na pagina 13.

SEGUNDO, C.; ABREU, A.; ESMIN, A. Previsao de Resultados de Jogos do Campeonato
Brasileiro de Futebol: Uma Abordagem de Mineragio de Dados. [S.1.], 2015, XII Encontro
Nacional de Inteligéncia Artificial e Computacional. Citado na pagina 13.

ZHANG, H. The optimality of naive bayes. AA, v. 1, n. 2, p. 3, 2004. Citado na pagina
17.


http://www.queroapostar.com/novidades/como-calcular-probabilidades-odds-nas-apostas
http://www.queroapostar.com/novidades/como-calcular-probabilidades-odds-nas-apostas
https://www.oddsportal.com/soccer/brazil/serie-a-2017/results/
http://futebolnarede.com/futebol/copa-sul-americana/classificacao/2017

Apéndices



43

APENDICE A - Resultados sem restricio de
probabilidade



44

APENDICE A. Resultados sem restrigio de probabilidade

[erwour Ny %0791 00°0.L Ve €C-1 €2 e -1
[erwour} Ny %0€°6 00°09 € Tc-1 g 10 -1
[eIEOUT} NN %09°9% 00°0.L ¢c  1c-1 1% 02 -1
nourogq %08°G 0009 12 02-1 0% 61 -1
[erwouI NN %08°8¢ 00°0. 0z 61-1 61 8T - 1
[[[noutog %0T ¥~ 00°0G 6T 8T -T 81 LT-1
[eTIOuTI NI %08°9%- 00°0€ 8T LT -1 LT 91 - 1
ueIssnes) %06°0€- 00°0% LT 9T-1 91 T -1
[[[noutog %08°9¢ 00°0.L 91 GT-1 a1 VI-1
uessnen) %06°LE- 00°0% ST ¥I-1 V1 €T -1
ueIssnen) %00°GE- 00°0¥ PT €1 -1 €1 er-1
[erwour iy %068~ 00°0G (SN AR e1 IT-1
uessnen) %0667~ 00°0€ er I1-1 T 0T -1
ueIssnes) %0668 00°0.L IT 0I-1 0T 6-1
nourtog %0701 0009 01 6-1 6 8-T
[RIUOUTY NN %0€TE- 00°0¥% 6 8-1 8 L-1
[eITOUTH NN %06°6- 00°0G 8 L-1 ) 9-1
[BIUWOUTY I\ %036 00°09 ) 9-1 9 G-1
ueIssnes) %0581~ 00°0€ 9 G-1 § V-l
ueIssnes) %0897 00°08 G V-l % -1
uerssner) %0€°6S 0006 id €-1 ¢ -1
ueIssnes) %0 9 00°08 € ¢-1 e T
ordRI[RAY ozmloxg \ OIONTT RIDRINOY 9)S9], OUIDIL], OvIRPI[RA 9)s9], o)snly ourody,

1 orreuad o ered apepifiqeqolid op 0BILIISOI WOS SOPRINSN — ()] B[R],



45

APENDICE A. Resultados sem restrigio de probabilidade

%IT'S [ejor,

%IT‘S aT'Le BIPOIAL

[RIUOUTY N\ %058~ 00°0G 8¢  LE-T L€ 9¢ - 1
[eITOUT} NN %0€6- 00°0G L& 9¢-1 9¢ ce-1
[[[nouiog %006 00°09 9¢  Ge-T e 2
uerssnes) %03 € 00°0.L Ge  ¥e-1 Ve €6 - 1
[[[noutog %0€"L- 00°0G ve  ee-1 e A
[noutog %0€°€6 00°00T €e e -1 43 T€- 1T
[[[nouiog 9%00°G- 00°0S ce  1€-1 ¢ 0€ -1
Tnouiog %00'7€ 00°0.L e 08-1 0€¢ 6C -1
uerssner) %00°€- 00°0S 0¢  6¢-1 65 8C - T
[[[nouteg %0¢6- 00°0G 6c 8¢-1 8% L2 -1
[[[noutog %09°Ge 00°0.L 8¢ L1 LG 9¢ - 1
[eTIOUII NI %0G°€g- 00°0¥ L 9¢-1 9 G - T
[erwouI} NN %028 00°09 9 Gc-1 g Ve -1
ueIssnen) %0€G- 00°0G ¢z ¥o-1 Ve €C -1




46

APENDICE A. Resultados sem restri¢io de probabilidade

ueIssnen) %01°¢9 0006 Ve  €c-1 € e - T
[[[nouteg %06°L1- 00°0G €c T -1 g 10 -1
[[[nouteg %0L €T~ 00°0G ¢c  1c-1 1% 02 -1
nourtog %08 0T 0009 12 02-1 0% 61 -1
[[[nouteg %0L* L~ 00°0G 0z 61-T1 61 8T - 1
uerssnes) %0L'0T- 00°0S 6T 8T -T 81 LT-1
uerssner) %08°8T 0009 8T LT -1 LT 91 - 1
[erwouI} NN %0€°G 00°09 LT 9T-1 91 T -1
[erurout} Ny %08% 00°09 91 GT-1 a1 VI-1
[[[nouteg %0G°01 0009 GT  FT-1 71 €1 -1
[eruIOu} N\ %09°65- 00°0¥ PT €1 -1 €1 er-1
[erouI NIy %0€°6¢ 00°0.L €1 TI-1 el IT-1
uessnen) %03 Lg- 00°0% er I1-1 T 0T -1
[[[nouteg %0T €T~ 00°0G IT 0I-1 0T 6-1
uerssnes) %059 00°09 01 6-1 6 8-1
[[[nouteg %009 00°09 6 8-1 8 L-1
ueIssnen) %0€'8¢- 00°0¥ 8 L-T ) 9-1
[erwour iy %0%'C1- 00°0G ) 9-1 9 G-1
[RIUOUTY N\ %0L'€E 00°0. 9 G-1 G V-1
[eITOUTH NN %0€"GT 00°08 G V-l % -1
T[noutog %080 00°09 4 €-1 ¢ -1
[erwouI} NN %081 00°09 € ¢-1 e T
ordRI[RAY ozmloxg \ OIONTT RIDRINOY 9)S9], OUIDIL], OvIRPI[RA 9)s9], o)snly ourody,

¢ orreuod o ered opeplfiqeqold op ORILISOI WOS SOPRIMSIY — [T B[PR],



47

APENDICE A. Resultados sem restrigio de probabilidade

%TG‘e [ejor,
%IG‘S 8L‘LS BIPOIAL
[[[nouiog %0€' 75" 00°0% 8¢  LE-T L€ 9¢ - 1
[[[nouteg 9%00°€- 00°0G L& 9¢-1 9¢ ce-1
uessnes) %088~ 00°0 9¢  Ge-T e 2
[[[nouiog %09°6S 00°08 e  FE-T Ve €6 - 1
[[[noutog %0€°G- 00°0G ve  ee-1 e A
T[noutog %0692 00°06 € e-1 r4s €T
[RIUIOUTY N\ %01°C¥- 00°0€ ge  Te-1 e 0€ - T
[eITOUTH NN %0%8¢- 00°0% 1€ 0€-1 0€¢ 6C -1
uerssner) %00°0%- 00°0€ 0¢  6¢-1 65 8C - 1T
ueIssnes) %0687 00°08 6c 8¢-1 8% L2 -1
[erurour} Ny %0L7¢ 00°0.L 8¢ L1 LG 9¢ - 1
[eTiouI NI\ %06°TS 00°08 L 9¢-1 9 G - T
ueIssnes) %08 00°09 9 Gc-1 g Ve -1
ueIssnen) %0€9 00°09 Gt Vo -1 Ve €c-1




48

APENDICE A. Resultados sem restrigio de probabilidade

ueIssner) %0L°01- 00°0S Ve  €c-1 € e - T
[erwouI} NN %08 €T~ 00°0 € Tc-1 g 10 -1
[[[noutog %00°6T 00°0G ¢c  1c-1 1% 02 -1
uerssner) %08°6- 00°0¥ 12 02-1 0 61 -1
[[[nouteg 9%00°G¥- 00°0T 0z 61-T1 61 8T - 1
uerssnes) %00°L¥- 00°0¢ 6T 8T -T 81 LT-1
ueISsIeY) %0076 0009 8T AT -1 L1 9T - T
[[[nouteg %08 0€ 00°0% LT 9T-1 91 T -1
[erurour} Ny 9%00°G- 00°0% 91 GT-1 a1 VI-1
[[[nouteg %0G°01- 00°0S GT  FT-1 71 €1 -1
ueIssnen) %0G% 00°0G PT €1 -1 €1 er-1
ueIssner) %08° L. 00°0G €1 TI-1 e1 IT-1
[[[nouteg %05 07~ 00°0€ ¢TI -1 T 0T -1
ueIssnes) %00°00T- 00°0 IT 0I-1 0T 6-1
[[outeg %06 1G- 00°0€ 01 6-1 6 8-1
uerssner) %006~ 00°0¥% 6 8-1 8 L-1
[[[noutog %09%G- 00°0 8 L-1 ) 9-1
[BIUOUTY N\ %06°T- 00°0G ) 9-1 9 G-1
[[nouiog %0€0- 00°09 9 G-1 G V-1
ueIssnen) %0€'GT- 00°0% G V-l iz €-1
uerssner) %01°GE- 00°0¥ id €-1 ¢ -1
uerssnes) %09°9G 00°09 € -1 e T
ordRI[RAY ozmloxg \ OIONTT RIDRINOY 9)S9], OUIDIL], OvIRPI[RA 9)s9], o)snly ourody,

¢ orreuad o ered opepriqeqoid op 0BILIISAI WAS SOPRINSAN — T B[OqR],



49

APENDICE A. Resultados sem restrigio de probabilidade

%¥V6°CT- [ejor,
%V6°ET- L9°9¢ BIPOIAL
[RIUOUTY N\ %0L%G- 00°02 8¢  LE-T L€ 9¢ - 1
[[[nouteg %00°€8- 00°0T L& 9¢-1 9¢ ce-1
[[[nouiog %08°'T 00°09 9¢  Ge-T e 2
[[[nouiog %069~ 00°0S Ge  Fe-T Ve S
[[[noutog %0g8- 00°0% ve  ee-1 e A
[eTIOUTI NI %08 TS- 00°0% €e e -1 43 T€-1
uerssnes) %0696~ 00°0¢ ge  Te-1 e 0€ - T
uessnen) %00°8T 00°0% 1€ 0€-1 0€¢ 6C -1
[[[nouiog %0% 6¢- 00°0€ 06  6C-T 6% 8T - T
[[[nouteg %00°G0T 00°09 6c 8¢-1 8% L2 -1
[eITOUTH NN 9%08°€8- 00°0T 8¢ LT -T LZ 9z - 1
uerssner) %06 6€ 0009 L 9¢-1 9 6o -1
[erwoOuI} NN %00%- 00°0% 9 Gc-1 g Ve -1
[uoutog %0608~ 00°0T ¢z ¥o-1 Ve €C -1




50

APENDICE B - Resultados com restricio

de probabilidade para o cenario 1



o1

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

é L I [eUTUOUT) A %€ 68 8L L1 Ve €c-1 € e -1
€ iz € [eUTUIOUT} A VAR V1°LG €¢ T -1 g -1
T ¢ 9 I[[nottog %00°2€ 00°G. ¢c  1c-1 1% 02 -1
T ¢ 9 T[[noutog %G Ee 00°G. 1 03-1 0% 6T - 1
0 T 6 I[[nouteg %0066 00°00T 0z 61-T1 61 8T - 1
e ¢ G uerssner) %09 0009 61 ST-1 8T LT -1
q ¢ e [eUTUOUT} A %06 €6~ 0G°LE 8T LI -1 L1 T - T
iz é iz I[[nouteg %€8'GT- ee'ee LT 9T -1 91 T -1
G iz I [eUTIOUTI A %9561~ aau 91 GT-1 a1 PI-1
I 8 L [[[nourog %00°0% L9°99 ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
L I e [EUTTIOUTH NN %T9°GL- 05°CT PT €1 -1 €1 er-1
iz G T [eUTWOUTI A %291 96°GG €1 TI-1 e1 IT-1
q ¢ e ueIssnes) %86 L&~ 0G°LE er IT-1 T 0T -1
€ G e ueIsSsney) %2LE°LT 05°29 IT 01-1 0T 6-1
T 9 ¢ I[noutog %IL LS 1L°G8 01 6-1 6 8-1
€ G e ueIssner) %€9°6 0629 6 8-1 8 L-1
G i% T [RUITIOUT} A %9G°1¢- aau 8 L-T ) 9-1
iz iz é [eUTUOUTI A %88°L- 00°0G ) 9-1 9 ¢-1
L ¢ 0 uelssner) %0681~ 00°0€ 9 G-1 g V-l
T 9 ¢ ueIssner) %9895 1L'G8 G V-l % €-1
T 6 0 uelssner) %0€°6S 00°06 id €-1 ¢ -1
e 9 e ueISsIey) %2€°9€ 00°G.L € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

T otreusd o ered opepifiqeqold 0,9 op ORILIJSOI WOD SOPINSIY — €] B[OQR],



52

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

ev'LS [eI97) BIPIIN

90T Al TTT %0‘v [ejor,
%90°01 1£'09 BIPOIA

e G g ueIsSsney) %T1L°8¢ S 8¢  LE-1 L€ 9¢ - T
iz iz e [BUIWIOUT} A %29~ 00°0S L& 9¢-1 9¢ ce-1
iz 9 0 Inoutog %006 00°09 9¢  Ge-1 e Ve - T
T G i% ueISSnes) %EE €S ee'es e  Fe-T Ve €e - 1
€ € iz I[[noutog %EETT- 00°0S e  ee-1 e ce -1
0 8 é [noutog 9%.8°T6 00°00T €e e -1 43 T€-T
L é T [eUIOUT} NN %6865~ At de e Te-1 1€ 0€ - T
g % ¢ uelssner) %ETTT AWAS e 08-T1 0€¢ 6c -1
T T 8 [noutog %00°0 00°0G 0¢  6¢-1 65 8z - 1T
€ iz € I[[noutag WILT AWAS 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 T 6 Tnouog %0066 00°00T 8¢ LT -T LZ 9z - 1
G iz I [eUTUOUT} A %00°GT- VY o 92-1 9% ¢z -1
€ iz € [BUTIIOUT} A %ET 0" AWAS 9% Gc-1 g Ve -1
¢ € iz urIssnes) %€8°G- 00°0G ¢z ¥o-1 Ve €C -1




53

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

T iz G uerssnen) %027¢ 00°08 Ve €c-1 € e -1
e € G [eUIOUT}N]N %07'8 00°09 €¢ T -1 g -1
0 T 6 I[[noutag %00°L9 00°00T ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 € L ueIssner) %2989 00°00T 12 02-1 0% 61 -1
0 T 6 ueISsIey) %00°LG 00°00T 0z 61-T1 61 8T - 1
0 0 0 Inoutag %000 00°0 61 ST-1 8T LT -1
e 0 8 uelssner) %00°00T- 00°0 /T LT -1 LT 91 - 1
T 0 6 I[[noutag %00°00T- 00°0 LT 9T -1 91 T -1
¢ ¢ i% [BUIOUT}N]N %05 8- 00°0G 9T  GI-T a1 V11
T iz G [eUTUOUT} A %0T T 00°08 ST ¥I-1 V1 €T -1
G I iz [EUTTIOUTH NN %06 L9- L991 PT €1 -1 €1 er-1
T g 9 [eUTIOUTI A %GL 8¢ 00°G. €1 TI-1 el IT-1
€ 8 q ueIssner) 9%08'8¢- 00°0% er IT-1 T 0T -1
e iz iz ueIsSsney) %2.97¢ L9°99 IT 01-1 0T 6-1
T ¢ 9 I[noutog %00°9¢ 00°G. 01 6-1 6 8-1
e id iz [BUTUOUT} A %€8°CT L9°99 6 8-1 8 L-1
G i% T [eUrouI} NN %9G°1¢- aau 8 L-T ) 9-1
iz iz é [eUTUOUTI A %88°L- 00°0G ) 9-1 9 ¢-1
G ¢ e ueIsSsney) %C9°GE- 0G°L€ 9 G-1 g V-l
T 9 ¢ ueIssner) %9895 1L'G8 G V-l % €-1
e G g T[[notiog %1L°GT S 4 -1 ¢ -1
e 9 e ueISsIey) %2€°9€ 00°G.L € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

T otreusd o ered opepiiqeqold 0/()), op ORILIJSOI WOD SOPRINSIY — f B[OQR],



54

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

70°8¢ [eI97) BIPIIN

09 €8 L1T %ye'e [ej0T,

%30°C GgLg BIPOIA
0 G q uerssner) %0308 00°00T 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
€ I 9 [RUTWIOUT} A %GT 1G- 00°G¢ L& 9¢-1 9¢ ce-1
é ¥ iz urIssnes) %05°2¢ L9°99 9¢  Ge-1 e Ve - T
0 8 8 urISsIey) %0066 00°00T ¢e  ve-1 Ve ee-1
I T 8 ueIssney) %0G°G- 00°0S e  ee-1 e ce -1
0 ré 8 uelssner) 9%00°G8 00°00T €e e -1 43 Te-1
e 0 8 I[[noutag %00°00T- 00°0 ge  1€-1 e 0¢ -1
e I ) [RUTTIOUT} A %00°GE- ge'ee 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
g T 9 UeISSTIRY) %00°GG- 00°G¢ 06  6C-1 6% 8C - T
0 0 01 I[[noutag %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T I[[nottog %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 T 6 fnouiog %00°G. 00001 L2 9C-1 9% G- T
€ I 9 [eUTWOUT} A %G 8G- 00°G¢ 9% Gc-1 g Ve -1
T 0 6 I[[notiog 9%00°00T- 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




95

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

0 T 6 uelssnen) %00°€S 00°00T Ve €c-1 € e -1
e 8 9 [eUTUIOUT} A %066~ 00°0¢ €¢ T -1 g -1
0 8 8 [RUITIOUT} A %00°L9 00°00T ¢c  1c-1 1% 02 -1
T g 9 [eUIOUT}N]N %059 00°G. 1 03-1 0% 6T - 1
0 0 01 uelssney) %00°0 00°0 0z 61-T1 61 8T - T
0 0 01 uerssner) %000 00°0 61 ST-1 8T LT -1
e T L [eUIOUT}[N]N %EE T~ ee'ee 8T LI -1 L1 T - T
T T 8 urIssney) %00°GE- 00°0S LT 9T -1 91 T -1
e ¢ G [BUIOUT}N]N %08°6 00°09 9T  GI-T a1 V11
0 0 0T [eUIOUT}NN %08 T 00°08 ST ¥I-1 V1 €T -1
iz I G [EUTTIOUTH NN %00°19- 00°0¢ PT €1 -1 €1 er-1
T ré L [eUTIOUTI A %00°G¢ L9°99 €1 TI-1 el IT-1
e 8 9 URISSTIRY) %05 €e- 00°0S er IT-1 T 0T -1
T ¢ 9 ueIsSsney) %05 9T 00°G. IT 01-1 0T 6-1
T ¢ 9 I[noutog %29°GT L9°99 01 6-1 6 8-1
0 T 6 ueIssney) 9%08°C- 00°09 6 8-1 8 L-1
T T 8 [eUrouI} NN %€9°'€e- 0G°L€ 8 L-T ) 9-1
iz ¢ ¢ [eUIOUT}N]N %IL61- 98°C¥ ) 9-1 9 ¢-1
€ € i [eUrouT} M\ %0601~ 00°0S 9 G-1 G V-1
T G iz uRISsSey) %05 0G ee'es G V- % €-1
T i% q T[[notiog %08°L€ 00°08 4 -1 ¢ -1
e G € ueISsIey) 9%2G°8¢ S € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

T otreusd o ered opepiiqeqold 0/()Q op ORILIJSOI WOD SOPRINSIY — G] B[OQR],



56

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

90°8S [eI97) BIPIIN

6S 24 192 %62 1- [ejo1,

%V e ‘8- 8€‘0¢ BIPOIA
0 0 0T fnouiog %00°0 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
e 0 8 [RUTWIOUT} A %00°00T- 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 e 8 [BUIOUT}N]A %0008 00°00T 9¢  GE-T e Ve -1
0 0 0T T[nouiog %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
T 0 6 ueRIsSsney) %00°00T- 00°0 e  ee-1 e ce -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %2911~ ge'ee €e  Te-T e 1€-1
T 0 6 URISSIIRY) 9%00°00T- 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
I I 8 [RUTTIOUT} A %0G°G- 00°0S 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
T 0 6 T[[notiog %00°00T- 00°0 06  6C-1 6C 8C - T
T 0 6 ueIssney) %00°00T- 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T TeTSSIey) %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 T 6 UeISSTIRY) %00°G. 00001 L2 9C-1 9% G- T
0 T 6 I[[noutag %00°L9 00°00T 9% Gc-1 g Ve - T
¢ g i TeTSSTRy) 9%00°00T- 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




o7

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

T iz G [eUTUOUT) A %027¢ 00°08 Ve €c-1 € e -1
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 €¢ T -1 g 121
0 8 8 [RUITIOUT} A %00°L9 00°00T ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 é 8 [eurmouT} %0G°LS 00°00T 12 02-1 0% 61 - T
0 I 6 [eUTUOUT} A %00°LG 00°00T 0z 61-T1 61 8T - 1
0 0 01 uerssner) %000 00°0 61 ST-1 8T LT -1
e 0 8 [eurmouT} Ny %00°00T- 00°0 /T LT -1 LT 91 - 1
0 8 8 [BUTIIOUT} A %0529 00°00T LT 9T -1 91 T -1
0 T 6 [BUIOUT}N]A %00°L9 00°00T 9T  GI-T a1 V11
0 0 0T [[[noutag %00°0 00°0 ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
0 0 01 I[[noutag %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T I[noutog %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
T é L [eUTUIOUT} A %00°C L9°99 ¢TI -1 T 0T - T
0 I 6 [eUTWOUT} A %00°00T 00°00T IT 01-1 0T 6-1
0 0 0T uelssner) %000 00°0 01 6-1 6 8-1
0 0 01 T[[nouiog %000 00°0 6 8-1 8 L-1
e ré 9 [eurour} Ny %GL 6~ 00°0G 8 L-T ) 9-1
¢ ré q [eUTUOUT) A 9%08°'Gg- 00°0% ) 9-1 9 ¢-1
e ¢ G I[[noutag %00°€ 00°09 9 G-1 g V-l
I G % [RUITIOUT} A %05 0G ee'es G V- % €-1
T g 9 T[[notiog %0585 00°G.L 4 -1 ¢ -1
€ 9 T [BUTWIOUT} A %00°0¢ L9°99 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

T otreusd o ered opepiiqeqold 0,6 op ORILIJSOI WOD SOPRINSIY — 9] B[OQR],



o8

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

zs‘qe9 [eI97) BIPIIN

0% 8¢ 41l %60°CT [ej0T,

%0€°61 9269 BIPOIA
0 0 0T [eUIOUT}N]N %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
0 0 0T [BUIWIOUT} A %000 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9¢  GE-T e Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 e  ee-1 e ce -1
0 0 0T uelssner) %00°0 00°0 €e e -1 43 T€-T
I 0 6 [eUIOUT} NN 9%00°00T- 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
0 I 6 [RUTTOUT} A %0066 00°00T 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 0 0T UeISSTIRY) %000 00°0 06  6C-1 6C 8C - T
0 0 01 uelssner) %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T TeTSSIey) %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 0 01 UeISSTIRY) %00°0 00°0 L2 9C-1 9% G- T
0 0 0T ueISSney) %000 00°0 9z  GZ-T e Ve -1
¢ T 9 [eUTIOUTI A %GT 1G- 00°G¢ ¢z ¥o-1 Ve €C -1




99

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

0 T 6 [eUTIOUTI A %00°€S 00°00T Ve  €C-1 €2 e -1
0 0 01 [eUTUIOUT} A %00°0 00°0 €¢ T -1 g -1
0 I 6 [RUITIOUT} A %00°L9 00°00T ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 0 01 [eurmouT} N %00°0 00°0 12 02-1 0% 61 -1
0 0 0T [eUTOUT}N]N %00°0 00°0 0z 61-T 61 8T - T
0 0 01 uerssner) %000 00°0 61 ST-1 8T LT -1
T 0 6 [eUTUOUT} A %00°00T- 00°0 8T LI -1 L1 T - T
0 I 6 [BUTIIOUT} A %00°0G 00°00T LT 9T -1 91 T -1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9T  GI-T a1 V11
0 0 0T uelssner) %00°0 00°0 ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
0 0 01 uelssner) %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T I[noutog %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
T T 8 [eUTUOUT} A %05 €e- 00°0S er IT-1 T 0T -1
0 0 0T [RUITIOUT} A %000 00°0 IT 01-1 0T 6-1
0 0 0T uelssner) %000 00°0 01 6-1 6 8-1
0 0 01 T[[nouiog %000 00°0 6 8-1 8 L-1
e T L [RUITIOUT} A %EeE €T~ ee'ee 8 L-T ) 9-1
T é L [eUTUOUTI A %L9°€¢ L9°99 ) 9-1 9 ¢-1
e ¢ G [eUTUOUT} A %0¥* L 00°09 9 G-1 g V-l
T ¢ 9 ueIssner) 9%05°GE 00°G.L G V-l % €-1
T 8 T T[[notiog 9%29°GT L9°99 4 -1 ¢ -1
€ G e [BUTWIOUT} A %0621 0629 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

T otreusd o ered opepiiqeqold 0/GE op ORILIJSOI WO SOPRINSIY — L] B[OQR],



60

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

6.°C9 [eI97) BIPIIN

91 LT JARS %IV0- [ejor,

%0T V- 98‘9¢ BIPOIA
0 0 0T [eUIOUT}N]N %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
0 0 0T [BUIWIOUT} A %000 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9¢  Ge-T e Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 e  ee-1 e ce -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 €e e -1 43 T€-T
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
0 0 0T [RUTTIOUT} A %000 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 0¢  6¢-1 65 8z - 1T
0 0 0T [BUTUIOUT} A %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T TeTSSIey) %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
T 0 6 [eUIOUT}N]N %00°00T- 00°0 L2 9C-1 9% ¢z -1
0 0 0T ueISSney) %000 00°0 9z  GZ-T g Ve -1
¢ T 9 [eUTIOUTI A %GT 1G- 00°G¢ ¢z ¥o-1 Ve €C -1




61

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

0 0 0T [eUTUOUT) A %00°0 00°0 Ve  €C-1 €2 e -1
0 0 01 [eUIOUT} NN %00°0 00°0 €¢ T -1 g -1
0 0 0T [RUTWIOUT} A %000 00°0 ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 0 01 [eurmouT} N %00°0 00°0 12 02-1 0% 61 -1
0 0 0T [eUTOUT}N]N %00°0 00°0 0z 61-T 61 8T - T
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 61 ST-1 8T LT -1
0 0 0T [eUTUOUT} A %000 00°0 8T LI -1 L1 T - T
0 0 0T [eUTUIOUT} A %000 00°0 LT 9T -1 91 T -1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9T  GI-T a1 V11
0 0 01 [eurmour} N %00°0 00°0 ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
0 0 0T [UTOUTH NN %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T [eUTWOUTI A %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
0 T 6 [eUTUOUT} A %00°€S 00001 er IT-1 T 0T -1
0 0 0T [RUITIOUT} A %000 00°0 IT 01-1 0T 6-1
0 0 01 [eUTUOUTI A %000 00°0 01 6-1 6 8-1
0 T 6 [eUIOUT}N]N %00°29 00°00T 6 8-1 8 L-1
0 0 0T Tnouog %00°0 00°0 8 L-T ) 9-1
T T 8 [eUTUOUT) A %0001~ 00°0G ) 9-1 9 ¢-1
I 8 L [eUTUIOUT} A %29°0¢ L9°99 9 G-1 g V-l
I é L uRISsSey) %29°0¢ L9°99 G V- % €-1
T L e uelssner) %00°LG 0G°.8 4 -1 ¢ -1
I iz G [BUTWIOUT} A %00F¥ 00°08 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

T otreusd o ered opepiiqeqold 066 op ORILIYSOI WO SOPRINSIY — Q] B[OQR],



62

APENDICE B. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 1

9Z'8L [eI97) BIPIIN

S 8T L€€ %ET 6E [ejo1,

%S0°9€ 69°8. BIPOIA
0 0 0T [eUIOUT}N]N %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
0 0 0T [BUIWIOUT} A %000 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9¢  Ge-T e Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 e  ee-1 e ce -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 €e e -1 43 T€-T
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
0 0 0T [RUTTIOUT} A %000 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 0¢  6¢-1 65 8z - 1T
0 0 0T [BUTUIOUT} A %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T [BUITOUT}N]N %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 0 0T [eUTOUT} NN %00°0 00°0 L2 9C-1 9% ¢z -1
0 0 0T [BUTIIOUT} A %000 00°0 9% Gc-1 g Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




63

APENDICE C - Resultados com restrico

de probabilidade para o cenario 2



64

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

0 ¢ L I[[nottog %EET9 00°00T Ve  €C-1 €2 e -1
iz iz e [eUTUIOUT} A 9%¢9'ST- 00°0¢ €¢ T -1 g -1
% T G [[[notiog %0%L9- 00°0¢ ¢c  1c-1 1% 02 -1
id iz ré urIsSsney) 9%29°9- 00°0G 12 02-1 0% 61 -1
G G 0 [eUTUIOUT} A %05 8- 00°0S 0z 61-T1 61 8T - 1
iz G T ueIssney) %820~ 96°G¢G 61 ST-1 8T LT -1
g é G I[[noutag %00°C5- 00°0% /T LT -1 LT 91 - 1
0 ¢ L I[[nouteg %€€ €9 00°00T LT 9T -1 91 T -1
T ¢ 9 [[[nottog %GL'GT 00°G. 91 GT-1 a1 PI-1
e ¢ G [eurmour} N %00°8 00°09 ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
iz é iz ueIsSsIey) %LT G- ee'ee PT €1 -1 €1 er-1
e 9 e [eUTIOUTI A %00°9¢ 00°G. €1 TI-1 el IT-1
e ig iz [eUTUIOUT} A %EE 1T L9°99 ¢TI -1 T 0T - T
iz G T [eUTWOUT} A %3TT € 96°a¢G IT 01-1 0T 6-1
e L T [eUIOUT}N]N %ITOF 8L LL 01 6-1 6 8-1
g G e I[nouteg %GL'8 0629 6 8-1 8 L-1
g ré € uelssner) %€V 1G- LG'8¢ 8 L-T ) 9-1
iz iz é [eUTUOUT) A %00°€1- 00°0G ) 9-1 9 ¢-1
€ L 0 [eUTUIOUT} A %0L°€€ 00°0.L 9 G-1 g V-l
g L 0 T[nouog %0575 00°0.L G V-l % €-1
e G g T[[notiog %98°0¢ S 4 -1 ¢ -1
iz 9 0 [BUTIIOUT} A %08°T 00°09 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ oureuad o vred opepifiqeqold 9,9 op ORILIISOI WO SOPRINSIY — G] B[OQR],



65

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

LVS [eI97) BIPIIN

GTT 6ST 90T %9L°C- [ejor,
%IV 1- 80°9¢ BIPOIA

g T 9 [[[nouteg %0067~ 00°G¢ 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
G 8 € [RUTWIOUT} A %68 T~ LG'8¢ L& 9¢-1 9¢ ce-1
G g e uerssnen) %GL65- 0G°LE 9¢  Ge-1 e Ve - T
T 8 L [[[nouog %L9°6 L9°99 e  Fe-T Ve €e - 1
G é € ueRIsSsney) %0087~ LG'8¢ e  ee-1 e ce -1
e 9 e [BUIOUT}N]N %ET Ty 00°G. SN ASE 43 1€-1
8 T T uerssner) %V eL- TTTT e Te-1 1€ 0€ - T
9 € T [RUTTIOUT} A %68 T~ ge'ee 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
G G 0 [eurmouT} Ny %00°T- 00°0G 0¢  6¢-1 65 8z - 1T
€ € iz I[[noutag %€8'8T- 00°0S 6c S¢-1 8¢ LG -1
T G iz uRIsSsIey) %00y ee'es 8¢ Lt -1 LG 9¢ - 1
T ¢ 9 Inouiog %056 00°G. L2 9C-1 9% ¢z -1
€ 9 T [eUTWOUT} A %8LF1 L9°99 9% Gc-1 g Ve -1
e 1 % TeTSSTRy) %00°8 L9°99 Gt Vo -1 i €c-1




66

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

0 ré 8 I[[nottog %0079 00°00T Ve  €C-1 €2 e -1
I ¢ 9 I[[noutag %0S°1¢ 00°G. €¢ T -1 g -1
T T 8 I[[noutog %06 8T~ 00°0S ¢c  1c-1 1% 02 -1
¢ é G [eUIOUT}[N]N %09°€€- 00°0% 1 03-1 0% 6T - 1
é 8 9 I[nouog %0621~ 00°0S 0z 61-T1 61 8T - T
g i ¢ TeTSSIRy) %LGE V1°LG 6T 8T -T 8T L1-1
e T L I[[nouiog %2911~ ee'ee 8T LI -1 L1 T - T
T iz G ueISsIey) %00°9¢ 00°08 LT 9T -1 91 T -1
0 T 6 T[nouog %0089 00°00T 9T  GI-T a1 V11
0 T 6 fnouiog %00°G. 00°00T ST ¥I-1 V1 €T -1
e é 9 I[[noutag %GL LT~ 00°0S PT €1 -1 €1 er-1
0 € L urIssnes) %€E€ 6. 00°00T €1 TI-1 e1 IT-1
é T L [[[nouteg %00 7€~ ge'ee T I1-1 T 0T -1
e € G uelssner) %0¥'8 00°09 IT 01-1 0T 6-1
T ré L I[noutog %00°GT L9°99 01 6-1 6 8-1
€ ¢ iz [eUTUIOUT} A %0G°GT- 00°0G 6 8-1 8 L-1
v ré iz uelssner) %EeE €T~ ee'ee 8 L-T ) 9-1
€ iz € [eUTUOUTI A %2LG°0- P1°LS ) 9-1 9 ¢-1
€ 9 T [eUTUIOUT} A %IT'CC L9°99 9 G-1 g V-l
T ) e [BUIOUT}N]A %€9'GS 0G°L8 G V-l % €-1
é i% % T[[notiog %LT'ET L9°99 4 -1 ¢ -1
€ G e [BUTIIOUT} A %ST9 0629 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ oureuad o vred opepifiqeqold 9,/ op ORILIISOI WO SOPRINSIY — () B[OQR],



S

N

z 1269 [e199) RIPIIA
S 29 06 80% %%6°T [ejor,
s %T0°8 8129 RIPOIN
2 4 C 9 uelssne;) %GLT- 00°0S 8¢ LE-1 L€ 9€ - 1
m I 0 6 1nouog %00°001- 00°0 Le 9E-T 9¢ Ge -1
m I I 8 [[uoutog %00°01- 00°0§ 9 GE-T Ge ve - 1
3 0 z 8 [unouteg %0579 00°00T S Ve ge - 1
,m € ¢ G uelssner) %02 LT 00°0F% e €e-1 ee ce - 1
m, I ¥ g [BUIOUL I %07'8¢E 00°08 €e  ce-1 ce 1€ - 1
£ L I 4 uelssnen) %eT 0L 0g°eT ce  1e-1 I¢ 06 -1
: i ! g [euToOu} N\ %0899~ 00°0Z e 06-1 0€ 62 - 1
m z I L Humouog %EE ET- ee'ee 0¢  6C-1 62 8C - 1
E 0 ¢ 8 Hmoutogy %06°€9 00°00T 6 8¢-1 8¢ L1
< I ¢ 9 uerssner) %00°€T 00°GL 8¢  LZ-1 LT 9z - 1
m 0 ¢ 8 [umoutog %0099 00°00T L& 9Z-1 9C -1
= T F ¢ [ewrmounnpy %0 CE 0008  9¢ ST -1 oz VT - 1
m 0 C 8 [RUTOUT I %0569 00001  G¢  FT-1 Ve € -1
<t



68

APENDICE C. Resultados com restrigao de probabilidade para o cendrio 2

0 T 6 [eUTIOUTI A %0009 00°00T Ve  €C-1 €2 e -1
0 0 0T UeISSRY) %00°0 00°0 € To-1 e 121
T T 8 ueRIsSsIey) %06 8T~ 00°0S ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 T 6 uelssner) %00°0L 00°00T 12 02-1 0% 61 - T
I 8 L uerssner) %2991 L9°99 0z 61-T1 61 8T - 1
0 T 6 ueIssner) %000 00°00T 6T 8T -T 8T LT -1
C ¢ G uelssner) %09°6T 00°09 /T LT -1 LT 91 - 1
I € 9 [RUTUIOUT} A %00°0€ 00°G. LT 9T -1 91 T -1
0 ré 8 [BUIOUT}N]A %0069 00°00T 9T  GI-T a1 V11
0 0 0T fnouiog %000 00°0 ST ¥I-1 V1 €T -1
€ I 9 [EUTTIOUTH NN %05 6S- 00°G¢ PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T I[noutog %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
0 T 6 [[[noutag %0086 00°00T ¢TI -1 T 0T - T
T ¢ 9 ueIsSsney) %05°a€ 00°G. IT 01-1 0T 6-1
0 T 6 I[[nottog %00°0. 00°00T 0T 6-1 6 8-1
0 T 6 noutog %00°G. 00°00T 6 8-1 8 L-1
€ T 9 uelssner) 9%00°GS- 00°GZ 8 L-T ) 9-1
e iz iz [eUTUOUTI A %00°91 L9°99 ) 9-1 9 ¢-1
€ ré G ueIsSsney) %0992~ 00°0% 9 G-1 g V-l
T ) e [eUTIOUTI A %€9'GS 0G°L8 G V-l % €-1
e ¢ G T[[nottog %080 00°09 4 -1 ¢ -1
€ G e [BUTIIOUT} A %ST9 0629 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ oureud o vred opepl[iqeqold 9,)8 op ORILIISOI WO SOPRINSIY — g BOQR],



69

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

9¢‘19 [eI97) BIPIIN

48 24 TLT %98°L [ejo1,

%LI‘0T 7.°89 BIPOIA
0 0 0T uelssner) %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
0 T 6 ueIssney) %00°0TT 00°00T L& 9¢-1 9¢ ce-1
e T L [eUTUOUTI A %0007~ ge'ee 9¢  Ge-1 e Ve - T
0 0 0T uerssner) %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
I I 8 [BUTWIOUT} A %0G°CT- 00°0S e  ee-1 e ce -1
0 0 0T uelssner) %00°0 00°0 €e e -1 43 T€-T
I 0 6 I[[noutag %00°00T- 00°0 ge  1€-1 e 0¢ -1
€ I 9 [RUTTIOUT} A %06 8¢~ 00°G¢ 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
¢ T 9 [eUIOUT}N]N %00°G¥- 00°G¢ 06  6C-1 6% 8C - T
0 8 8 [BUTWIOUT} A 9%05°€9 00°00T 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 T 6 uerssner) %0029 00°00T 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 T 6 fnouiog %0029 00001 L2 9C-1 9% ¢z -1
T é L ueIssney) %29°01 L9°99 9% Gc-1 g Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




70

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

0 0 0T [eUTUOUT) A %00°0 00°0 Ve  €C-1 €2 e -1
0 0 01 [eUTUIOUT} A %00°0 00°0 €¢ T -1 g -1
0 0 0T [RUTWIOUT} A %000 00°0 ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 0 01 [eurmouT} N %00°0 00°0 12 02-1 0% 61 -1
I 0 6 uerssner) 9%00°00T- 00°0 0z 61-T1 61 8T - 1
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 61 ST-1 8T LT -1
0 T 6 [eUTUOUT} A %00°G. 00°00T 8T LI -1 L1 T - T
0 I 6 [BUTIIOUT} A 9%00°C8 00°00T LT 9T -1 91 T -1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9T  GI-T a1 V11
T 0 6 uerssnen) %00°00T- 00°0 ST ¥I-1 V1 €T -1
I 0 6 [EUTTIOUTH NN %00°00T- 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T uerssnen) %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
T T 8 [eUTUOUT} A %00°T- 00°0S er IT-1 T 0T -1
I I 8 [eUTWOUT} A %000 00°0S IT 01-1 0T 6-1
0 T 6 [eurmouT} N 9%00°G8 00°00T 01 6-1 6 8-1
0 0 01 T[[nouiog %000 00°0 6 8-1 8 L-1
T 0 6 uelssner) 9%00°00T- 00°0 8 L-T ) 9-1
T 0 6 I[[notiog %00°001- 00°0 ) 9-1 9 ¢-1
e g iz [eUTUIOUT} A %00°LT L9°99 9 G-1 g V-l
0 9 iz [RUTWIOUT} A %0508 00°00T G V- % €-1
e ré 9 T[[notiog %GL LT~ 00°0G 4 -1 ¢ -1
T iz G ueISsIey) %07 T 00°08 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ otreud o vred opepl[iqeqold 9,06 op ORILIISOI WO SOPRINSIY — g BOQR],



71

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

91°€9 [eI97) BIPIIN

V1 %4 443 %VTTT [el0T,

%SS‘C- L€'GS BIPOIA
0 0 0T [eUIOUT}N]N %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
0 0 0T [BUIWIOUT} A %000 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9¢  Ge-T e Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 e  ee-1 e ce -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 €e e -1 43 T€-T
0 0 01 T[[nouiog %00°0 00°0 ge  1€-1 1€ 0€ - T
0 0 01 Inoutog %000 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
e 0 8 uelssner) %00°00T- 00°0 0¢  6¢-1 65 8z - 1T
0 T 6 urISsIey) %0029 00°00T 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 T 6 uerssner) %0029 00°00T 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 T 6 UeISSTIRY) %0029 00001 L2 9C-1 9% ¢z -1
0 0 0T [BUTIIOUT} A %000 00°0 9% Gc-1 g Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




72

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

0 0 0T [eUTUOUT) A %00°0 00°0 Ve  €C-1 €2 e -1
0 0 01 [eUIOUT} NN %00°0 00°0 €¢ T -1 g -1
0 0 0T [RUTWIOUT} A %000 00°0 ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 0 01 [eurmouT} N %00°0 00°0 12 02-1 0% 61 -1
0 0 0T [eUTOUT}N]N %00°0 00°0 0z 61-T 61 8T - T
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 61 ST-1 8T LT -1
0 0 0T [eUTUOUT} A %000 00°0 8T LI -1 L1 T - T
0 0 0T [eUTUIOUT} A %000 00°0 LT 9T -1 91 T -1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9T  GI-T a1 V11
0 0 01 [eurmour} N %00°0 00°0 ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
0 0 0T [UTOUTH NN %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T uerssnen) %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
T 0 6 [eUTUOUT} A %00°00T- 00°0 er IT-1 T 0T -1
0 0 0T [RUITIOUT} A %000 00°0 IT 01-1 0T 6-1
0 0 01 [eUTUOUTI A %000 00°0 01 6-1 6 8-1
0 0 01 T[[nouiog %000 00°0 6 8-1 8 L-1
e 0 8 [eUIOUI} NN 9%00°00T- 00°0 8 L-T ) 9-1
0 ré 8 [eUTUOUTI A %0098 00001 ) 9-1 9 ¢-1
I ¢ 9 [eUTUIOUT} A %G 9¢ 00°G.L 9 G-1 g V-l
0 0 01 uerssner) %000 00°0 G V- % €-1
€ G e uelssner) %ET'F 0529 id €-1 ¢ -1
e iz iz [BUTWIOUT} A %0G 7T L9°99 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ oureuad o vred opepl[iqeqold 9,GE op ORILIISOI WO SOPRINSIY — €7 B[OQR],



73

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

L8°09 [eI97) BIPIIN

6 4! L€€ %96°S [ejo1,

%G8°6- 0409 BIPOIA
0 0 0T [eUIOUT}N]N %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
0 0 0T [BUIWIOUT} A %000 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9¢  Ge-T e Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 e  ee-1 e ce -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 €e e -1 43 T€-T
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
0 0 0T [RUTTIOUT} A %000 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 0¢  6¢-1 65 8z - 1T
0 0 0T [BUTUIOUT} A %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T [BUITOUT}N]N %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 0 0T UeISSTIRY) %00°0 00°0 L2 9C-1 9% ¢z -1
0 0 0T [BUTIIOUT} A %000 00°0 9% Gc-1 g Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




74

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

0 0 0T [eUTUOUT) A %00°0 00°0 Ve  €C-1 €2 e -1
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 €¢ T -1 g 121
0 0 0T [RUTWIOUT} A %000 00°0 ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 0 01 [eurmouT} N %00°0 00°0 12 02-1 0% 61 -1
0 0 0T [eUTOUT}N]N %00°0 00°0 0z 61-T 61 8T - T
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 61 ST-1 8T LT -1
0 0 0T [eUTUOUT} A %000 00°0 8T LI -1 L1 T - T
0 0 0T [eUTUIOUT} A %000 00°0 LT 9T -1 91 T -1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9T  GI-T a1 V11
0 0 01 [eurmour} N %00°0 00°0 ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
0 0 0T [UTOUTH NN %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T [eUTWOUTI A %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
0 0 0T [eUTUOUT} A %000 00°0 er IT-1 T 0T -1
0 0 0T [RUITIOUT} A %000 00°0 IT 01-1 0T 6-1
0 0 01 [eUTUOUTI A %000 00°0 01 6-1 6 8-1
0 0 0T uerssner) %000 00°0 6 8-1 8 L-1
T 0 6 [eUIOUI} NN 9%00°00T- 00°0 8 L-T ) 9-1
0 ré 8 [eUTUOUTI A %0098 00001 ) 9-1 9 ¢-1
0 8 8 [eUTUIOUT} A %0628 00°00T 9 G-1 g V-l
0 0 0T [RUTTIOUT} A %000 00°0 G V- % €-1
é I L uelssner) %00°9%- ge'ee id €-1 ¢ -1
e iz iz [BUTWIOUT} A %0G 7T L9°99 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ otreuad o vred opepl[iqeqold 966 op ORILIYSOI WO SOPRINSIY — fg BOQR],



75

APENDICE C. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 2

6279 [eI97) BIPIIN

S 6 0125 %62°eT [ejo1,

%0¥%‘L 00°09 BIPOIA
0 0 0T [eUIOUT}N]N %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
0 0 0T [BUIWIOUT} A %000 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9¢  Ge-T e Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
0 0 0T [eUTWIOUT} A %000 00°0 e  ee-1 e ce -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 €e e -1 43 T€-T
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
0 0 0T [RUTTIOUT} A %000 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 0 01 [eurmouT} Ny %00°0 00°0 0¢  6¢-1 65 8z - 1T
0 0 0T [BUTUIOUT} A %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T [BUITOUT}N]N %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 0 0T [eUTOUT} NN %00°0 00°0 L2 9C-1 9% ¢z -1
0 0 0T [BUTIIOUT} A %000 00°0 9% Gc-1 g Ve -1
0 0 0T [eUIOUT}N]N %00°0 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




76

APENDICE D - Resultados com restricio

de probabilidade para o cenario 3



7

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

T T 8 uerssnen) %00°0G 00°0G Ve €c-1 € e -1
¢ 0 L [eUTUIOUT} A %00°00T- 00°0 €¢ T -1 g -1
T 0 6 I[[noutog %00°00T- 00°0 ¢c  1c-1 1% 02 -1
g é ¢ [eUIOUT}[N]N %V1'9G- LG8 1 03-1 0% 6T - 1
9 I g [eurour} My %EV TL- 6571 0z 61-T1 61 8T - T
G ¢ e [eurour} My %1 6E- 0G°LE 6T 8T -T 8T LT -1
e iz id uelssner) %€E]T L9°99 /T LT -1 LT 91 - 1
iz T G I[[noutag %07 €L- 00°0¢ LT 9T -1 91 T -1
T ¢ 9 noutog %GLTL 00°G. 91 GT-1 a1 PI-1
0 ré 8 fnouiog %0016 00°00T ST ¥I-1 V1 €T -1
G iz T [EUTTIOUTH NN %68°€C- aau PT €1 -1 €1 er-1
¢ 0 L I[noutog %00°00T- 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
T é ) [[[noutag %00°0€ L9°99 ¢TI -1 T 0T - T
6 0 I urIssney) %00°00T- 00°0 IT 01-1 0T 6-1
e ¢ G I[[notiog %00°¢- 00°09 0T 6-1 6 8-1
9 iz 0 uerssner) %006~ 00°0% 6 8-1 8 L-1
G T iz T[nouiog 9%00°9L- L991 8 L-T ) 9-1
g G e [eUIOUT}N]N %T9°C¢ 05°29 ) 9-1 9 ¢-1
id 9 0 [eUTUIOUT} A %0L°G¢ 00°09 9 G-1 g V-l
9 % 0 ueIsSsney) %0€'GT- 00°0% G V- % €-1
e T L T[[notiog %EE T~ ge'ee 4 -1 ¢ -1
iz G I ueISsIey) %IV EY 96°Gg € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ orreuad o ered apeplfiqeqold 94()9 op ORILIISAI WD SOPRIMNSAY — Gg B[OGR],



78

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

09¢ 1T1°0% [eI97) BIPIIN

90T 1L €81 %0G‘9T- [ej0T,
%0¥‘ST- ST'T¥ BIPOIA

i T G [eUIOUT}N]N %00°9¢- 00°0¢ 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
€ 0 L I[[noutag %00°00T- 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
T T 8 I[noutog %0612~ 00°0G 9¢  Ge-1 e Ve - T
I 8 L I[[noutag %0091 L9°99 ¢e  ve-1 Ve ee-1
T T 8 I[[noutog %00°8¢- 00°0S e  ee-1 e ce -1
0 T 6 I[[notiog %00°0. 00°00T SN ASE 43 1€ -1
é é 9 uelssner) %GL'8 00°0S e Te-1 1€ 0€ - T
e é 9 uRIsSsIey) %GL°8G 00°0S 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
T € 9 uelssner) %GT TTT 00°GL 0¢  6¢-1 68 8¢ - 1
0 0 01 I[[noutag %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
iz T G [RUTTIOUTH NN %09°L9- 00°0¢ 8¢ Lt -1 LG 9¢ - 1
e ré 9 Inouiog %GL 9T 00°0S L2 9C-1 9% ¢z -1
G € e [eUTWOUT} A %GL 8T~ 0G°LE 9% Gc-1 g Ve -1
e 0 8 I[[notiog 9%00°00T- 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




79

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

0 T 6 uerssner) %00°008 00°00T Ve €c-1 € e -1
e 0 8 [eUTUIOUT} A %00°00T- 00°0 €¢ T -1 g -1
T T 8 uerssner) %000 00°0S ¢c  1c-1 1% 02 -1
€ é G [eurmouT} N %09°8¢- 00°0% 12 02-1 0 61 - T
iz I G [eurour} My 9%00°09- 00°0¢ 0z 61-T1 61 8T - T
T 0 6 I[noutog %00°00T- 00°0 61 ST-1 8T LT -1
e iz iz [eUTWOUT} A %LTVE L9°99 8T LI -1 L1 T - T
€ 8 G [BUTUIOUT} A %07 €T~ 00°0% LT 9T -1 91 T -1
T 0 6 Tnouog 9%00°00T~ 00°0 9T  GI-T a1 V11
e ¢ G uelssner) %00°TT 00°09 ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
iz iz e [EUTTIOUTH NN %LETT- 00°0S PT €1 -1 €1 er-1
¢ 0 L urIssnes) %00°00T- 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
T T 8 [[[noutag %06°CT 00°0S ¢TI -1 T 0T - T
6 0 I urIssney) %00°00T- 00°0 IT 01-1 0T 6-1
T ¢ 9 I[noutog %GT1C 00°G. 01 6-1 6 8-1
9 iz 0 uerssner) %006~ 00°0% 6 8-1 8 L-1
iz é % [eUrouI} NN %00°Tg- ee'ee 8 L-T ) 9-1
T iz G [eUTUOUTI A %0209 00°08 ) 9-1 9 ¢-1
€ 9 T [eUTUIOUT} A %29°6€ L9°99 9 G-1 g V-l
9 % 0 ueIsSsney) %0€'GT- 00°0% G V- % €-1
L ¢ 0 [eUTUOUT} A %0L°9G- 00°0€ 4 -1 ¢ -1
€ iz € ueISsIey) %00°€€ V1°LG € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ orreuad o ered apeplfiqeqold 94()), Op OBILIISAI WI0D SOPRIMNSAY — 97 B[OGR],



80

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

9.°CV [eI97) BIPIIN

18 g9 80T %UET VT~ [ejor,

%LGVT- 9z‘'0¥ BIPOIN
g 0 L [eUIOUT}N]N %00°00T- 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
T 0 6 I[[noutag %00°00T- 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T I[[nottog %00°0 00°0 9¢  GE-T e Ve -1
€ ¢ iz [eUTUOUT} A %0691~ 00°0S ¢e  ve-1 Ve ee-1
é I L ueRIsSsney) %00°5S- ge'ee e  ee-1 e ce -1
0 0 0T [noutog %00°0 00°0 €e e -1 43 T€-T
I iz G [eUTUIOUT} A %097S 00°08 ge  1€-1 e 0¢ -1
e 0 8 uRIsSsney) %00°00T- 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
T ré L uerssnen) %971 L9°99 06  6C-1 6C 8C - T
0 é 8 urIssney) %06 €0¢ 00°00T 6c S¢-1 8¢ LG -1
T T 8 TeTSSey) %00°0 00°0S 8¢ LT -T LZ 9z - 1
T T 8 UeISSTIRY) %00°GS 00°0S L2 9C-1 9% G- T
€ 8 G [eUTWOUT} A %00°8¢- 00°0% 9% Gc-1 g Ve -1
e 0 8 TeTSSTRy) 9%00°00T- 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




81

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

0 0 0T UeTSSTIRY) %00°0 00°0 Ve  €C-1 €2 e -1
I 8 L urIssney) %29°10T L9°99 €¢ T -1 g -1
T T 8 uerssner) %000 00°0S ¢c  1c-1 1% 02 -1
¢ é G [eUIOUT}[N]N 9%09°8¢- 00°0% 1 03-1 0% 6T - 1
€ I 9 [eurour} My 9%00°06- 00°G% 0z 61-T1 61 8T - T
T 0 6 I[noutog %00°00T- 00°0 61 ST-1 8T LT -1
0 g L uelssner) %299, 00°00T 8T LI -1 L1 T - T
e T L urIssney) 9%29°GG- ee'ee LT 9T -1 91 T -1
0 0 0T I[[notiog %00°0 00°0 9T  GI-T a1 V11
0 é 8 uerssnen) %0016 00°00T ST ¥I-1 V1 €T -1
0 0 01 I[[noutag %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
e 0 8 uerssnen) %00°00T- 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
T T 8 [[[noutag %06°CT 00°0S ¢TI -1 T 0T - T
6 0 I urIssney) %00°00T- 00°0 IT 01-1 0T 6-1
e 9 é [eUTUOUT) A %8898 00°G. 01 6-1 6 8-1
G iz I ueISsIey) %BIT'T aad 6 8-1 8 L-1
€ ré G [eurour} Ny %05 G- 00°0% 8 L-T ) 9-1
T i G [eUIOUT}N]N %0309 00°08 ) 9-1 9 ¢-1
e G € [eUTUIOUT} A %ILTG S 9 G-1 G V-1
T ré ) Tnouog %291~ L9°99 G V-l i €-1
9 ¢ T uelssner) %68 F¥- ge'ee id €-1 ¢ -1
€ iz € ueISsIey) %00°€€ V1°LG € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ orreuad o ered apeprfiqeqold 9408 op OBILIISAI WI0D SOPRIMNSAY — L7 B[OGR],



82

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

eL'oV [eI97) BIPIIN

LS 0¢ €8T %99%- [ejo1,

%LTTT- 08‘%¥ BIPOIN
0 0 0T uelssner) %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
0 0 01 uelssner) %000 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
T T 8 [eUTUOUTI A %06 €2- 00°0G 9¢  Ge-1 e Ve - T
e ¢ G [eUIOUT} NN %050 00°09 e  Fe-T Ve €e - 1
T 0 6 ueRIsSsney) %00°00T- 00°0 e  ee-1 e ce -1
e T L [eurmouT} N %EE"LG- ge'ee €e e -1 43 Te-1
0 0 01 T[[nouiog %00°0 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
e 0 8 uRIsSsney) %00°00T- 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 T 6 UeISSTIRY) %00°00T 00°00T 06  6C-1 6% 8C - 1
0 0 01 uelssner) %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T I[[nottog %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
T 0 6 uelssner) %00°00T- 00°0 2 9¢-1 9¢ Gz -1
0 0 01 I[[noutag %000 00°0 9% Gc-1 g Ve - T
e T L [eUTIOUTI A %€€ 96~ ge'ee ¢z ¥o-1 Ve €C -1




83

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

0 0 0T UeTSSTIRY) %00°0 00°0 Ve  €C-1 €2 e -1
I 8 L urIssney) %29°10T L9°99 €¢ T -1 g -1
T T 8 uerssner) %000 00°0S ¢c  1c-1 1% 02 -1
e é 9 [eurmouT} N %GC €C- 00°0G 12 02-1 0% 61 -1
I 0 6 I[nouog 9%00°00T- 00°0 0z 61-T1 61 8T - T
iz T G [eurour} My 9%00°0L- 00°0¢ 6T 8T -T 8T LT -1
0 0 0T T[[notiog %000 00°0 8T LI -1 L1 T - T
e I L [BUTUIOUT} A 9%29°GG- ee'ee LT 9T -1 91 T -1
0 0 0T TeTSSIey) %00°0 00°0 9T  GI-T a1 V11
0 T 6 uerssnen) %00F¥ 00°00T ST ¥I-1 V1 €T -1
0 0 01 I[[noutag %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
e 0 8 uerssnen) %00°00T- 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
T 0 6 fnouiog %00°00T- 00°0 er IT-1 T 0T -1
6 0 I urIssney) %00°00T- 00°0 IT 01-1 0T 6-1
e G € [eUTUOUT) A %V1'16 S 01 6-1 6 8-1
iz € € ueIsSsney) %VT'CT 98°C¥ 6 8-1 8 L-1
€ T 9 [eUrouI} NN %0079~ 00°GZ 8 L-T ) 9-1
T ¢ 9 [eUTUOUTI A %0S°19 00°G.L ) 9-1 9 ¢-1
I g G [eUTUIOUT} A %0728 00°08 9 G-1 g V-l
9 % 0 ueIsSsney) %0€'GT- 00°0% G V- % €-1
iz ré i [eUTUOUT} A %€ €S- ge'ee 4 -1 ¢ -1
0 0 01 I[[noutag %000 00°0 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ orreuad o ered apepIfiqeqold 96 op 0RILIISAI WD SOPRIMNSAY — |7 B[OYR],



84

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

%A% [eI97) BIPIIN

6% €e 8LT %ET ST- [ejo1,

%ET'ET- 60°'6€ BIPOIA
0 0 0T uelssner) %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
I I 8 [RUTWIOUT} A %00°GT- 00°0S L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T UeTSSTIRY) %00°0 00°0 9¢  Ge-T e Ve -1
0 0 0T uerssner) %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
0 0 01 uelssner) %000 00°0 e  ee-1 e ce -1
T T 8 [eurmouT} N %00°9¢- 00°0G €e e -1 43 T€-T
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
0 0 0T [RUTTIOUT} A %000 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 0 0T UeISSTIRY) %000 00°0 06  6C-1 6% 8C - T
0 0 01 uelssner) %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
e T L [eUTIIOUTH NN %0091~ ee'ee 8¢ Lt -1 LG 9¢ - 1
T 0 6 uelssner) %00°00T- 00°0 2 9¢-1 9¢ Gz -1
0 0 0T ueISSney) %000 00°0 9z  GZ-T g Ve -1
0 0 0T TeTSSTIRY) %00°0 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




85

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

0 0 0T UeTSSTIRY) %00°0 00°0 Ve  €C-1 €2 e -1
I T 8 ueISSner) %05 00°0¢ €¢ T -1 g 121
T T 8 uerssner) %000 00°0S ¢c  1c-1 1% 02 -1
e T L [eurmouT} N %€E €S- ge'ee 12 02-1 0% 61 -1
I 0 6 uerssner) 9%00°00T- 00°0 0z 61-T1 61 8T - T
I I 8 [RUITIOUT} A %00°GE- 00°0S 61 ST-1 8T LT -1
0 0 0T T[[notiog %000 00°0 8T LI -1 L1 T - T
e I L [BUTUIOUT} A 9%29°GG- ee'ee LT 9T -1 91 T -1
0 ré 8 [BUIOUT}N]A %05°€9 00°00T 9T  GI-T a1 V11
T é ) [eUTUOUT} A %29°G L9°99 ST ¥I-1 V1 €T -1
0 0 01 uelssner) %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T uerssnen) %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
0 0 0T [[[noutag %000 00°0 ¢TI -1 T 0T - T
6 0 I urIssney) %00°00T- 00°0 IT 01-1 0T 6-1
e iz id [eUTUOUT) A %LT LL L9°99 01 6-1 6 8-1
iz é iz uRISsTey) %06°C- ee'ee 6 8-1 8 L-1
T T 8 [eUrouI} NN 9%00°8g- 00°0G 8 L-T ) 9-1
T é L [eUTUOUTI A %29°LG L9°99 ) 9-1 9 ¢-1
I 8 L [eUTUOUT} A %EE9 L9°99 9 G-1 g V-l
0 0 01 I[noutog %000 00°0 G V- % €-1
¢ 0 L [eUTUOUT} A 9%00°00T- 00°0 4 -1 ¢ -1
0 0 01 I[[noutag %000 00°0 € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ orreuad o ered apepIfiqeqold 966 op 0RILIISAI WI0D SOPRIMNSAY — G B[OGR],



86

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

00°0% [eI97) BIPIIN

€g (& S0¢ %8S°0%- [ej0T,

%TLTT- 86°C¥ BIPOIA
0 0 0T uelssner) %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
I 0 6 [RUTWIOUT} A %00°00T- 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T UeTSSTIRY) %00°0 00°0 9¢  GE-T e Ve -1
0 0 0T uerssner) %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
I I 8 [BUTWIOUT} A %00°8¢- 00°0S e  ee-1 e ce -1
0 T 6 [eurmouT} Ny 9%00°8% 00°00T €e e -1 43 T€-T
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
0 0 0T [RUTTIOUT} A %000 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 0 0T UeISSTIRY) %000 00°0 06 6C-T 6C 8C - T
0 0 01 uelssner) %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
0 0 0T TeTSSIey) %00°0 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
T 0 6 [eUIOUT}N]N %00°00T- 00°0 L2 9C-1 9% G- T
0 0 0T ueISSney) %000 00°0 9z  GZ-T e Ve -1
0 0 0T TeTSSTIRY) %00°0 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




87

APENDICE D. Resultados com restricio de probabilidade para o cendrio 3

T 0 6 [eUTUOUTI A %00°00T- 00°0 Ve €c-1 € e -1
I 0 6 ueIsSsIey) %00°00T- 00°0 €¢ T -1 g -1
0 0 01 uelssner) %000 00°0 ¢c  1c-1 1% 02 -1
0 0 0T uelssner) %00°0 00°0 12 02-1 0% 61 - T
0 0 01 uelssney) %00°0 00°0 0z 61-T1 61 8T - 1
I 0 6 [RUITIOUT} A %00°00T- 00°0 61 ST-1 8T LT -1
0 0 0T uelssner) %00°0 00°0 /T LT -1 LT 91 - 1
I I 8 [BUTUIOUT} A %06 €6~ 00°0S LT 9T -1 91 T -1
0 T 6 [BUIOUT}N]A %00°16 00°00T 9T  GI-T a1 V11
0 T 6 [eurmour}nyy %00°€L 00°00T ¢T  ¥I-1 V1 €1 -1
0 0 01 uelssner) %000 00°0 PT €1 -1 €1 er-1
0 0 0T uerssnen) %000 00°0 €1 TI-1 e1 IT-1
0 0 0T [[[noutag %000 00°0 ¢TI -1 T 0T - T
8 0 e urIssney) %00°00T- 00°0 IT 01-1 0T 6-1
T g 9 uelssnen) %0G°GST 00°G. 01 6-1 6 8-1
e 8 9 ueIsSsney) %GT O 00°0G 6 8-1 8 L-1
0 0 0T [eurour} Ny %00°0 00°0 8 L-T ) 9-1
0 0 0T [eUTUOUTI A %000 00°0 ) 9-1 9 ¢-1
0 0 0T [eUTIIOUT} A %000 00°0 9 G-1 g V-l
0 0 01 I[noutog %000 00°0 G V- % €-1
G ¢ e uelssner) %00°8¢- 0G°L¢ id €-1 ¢ -1
0 € L ueIsSsney) %29°€8 00°00T € ¢-1 e T
SOLIF] SOMDY 109G OBN ORIRI[RAY ozmlorg \ OIDNTT  RIRINDY  9)S9], OUIIL], ORIRPI[RA 99s9], 9Isnly ouraly,

¢ orreuad o ered apeplfiqeqold 966 op 0RILIISAI WI0D SOPRIMNSAY — ()F B[OGR],



88

APENDICE D. Resultados com restri¢io de probabilidade para o cendrio 3

oV IV [eI97) BIPIIN

% LT 61¢ %62Z eT- [ejo1,

%TETT- 99°L¥ BIPOIA
0 0 0T uelssner) %000 00°0 8¢ LE-T L€ 9¢ - T
I 0 6 [RUTWIOUT} A %00°00T- 00°0 L& 9¢-1 9¢ ce-1
0 0 0T [BUIOUT}N]N %00°0 00°0 9¢  GE-T e Ve -1
0 0 0T uerssner) %00°0 00°0 e  Fe-T Ve €e - 1
I I 8 [BUTWIOUT} A %00°8¢- 00°0S e  ee-1 e ce -1
0 T 6 [eurmouT} Ny 9%00°8% 00°00T €e e -1 43 T€-T
0 0 0T [eUIOUT} NN %00°0 00°0 e Te-1 1€ 0€ - T
0 0 0T [RUTTIOUT} A %000 00°0 1€ 0€-1 0€¢ 6c -1
0 T 6 [eUTOUT}N]N %007 00°00T 06  6C-1 6C 8C - T
0 0 01 uelssner) %000 00°0 6c S¢-1 8¢ LG -1
e 0 8 [BUIOUT}N]A 9%00°00T- 00°0 8¢ LT -T LZ 9z - 1
0 0 0T [eUTOUT} NN %00°0 00°0 L2 9C-1 9% G- T
0 0 0T ueISSney) %000 00°0 9z  GZ-T e Ve -1
0 0 0T TeTSSTIRY) %00°0 00°0 Gt Vo -1 i €c-1




APENDICE E - Base de dados:

Caracteristicas

89



90

APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

e 050 0S°0 002 00°T € T e 8 8 TI € ré g
e 0S'1 0S¢ 0S¢ 00°T € I 01 €1 ¢ VI é é 1%
T 00°0 00°T 00°0 00°0 T T v 8 AR T ré 0%
I 00°0 00'% 00T 000 € id 9 L1 L 61 € é 61
I 00°0 00°C 007 00°0 e € a1 4l ¢ 91 é € 81
T 00°T 00°0 00°T 00°0 e T iz 0 0T €1 g T L1
I 00°0 009 00°g 002 iz € I T ¢ QI € é 91
I 00°C 00°T 00°¢ 00°T iz iz 01 G 9 8 ré € a1
I 00°C 00'% 009 000 é T 1% €1 T 0 é é V1
I 00°0 00°T 00'F 00°T € € e 61 S € é €1
T 00°T 007 00T 00°T € e 6 L T LI € T el
T 00°T 00°¢ 007 002 T € V1 ¢ Vool ré € T
I 00°0 000 000 000 e I LG il T T 1 é 01
T 00°0 00°0 00°0 00°0 € iz el T T T € ¢ 6
T 00°0 000 000 000 I I 08 i 1 1 1 I 8
I 00°0 00°0 00°0 00°0 iz e L1 a1 T T é é L
T 00°0 00°0 00°0 00°0 g e T 1% T T ré ré 9
T 00°0 00°0 00°0 00°0 T i% 8 9 T 1 é ¢ q
I 00°0 00°0 00°0 00°0 T € €1 é T T ré € iz
T 00°0 00°0 00°0 00°0 g % g 0T T T g ré €
T 00°0 000 000 000 € ré 61 iz 1 1 é € e
I 00°0 00°0 00°0 00°0 iz iz G 6 T T € € T

TO ASDIN DSHIN AADIN DADIN ASD DOSD ADVY DOV VO DD AdD DID Xd

SeOT)SIIojORIR,) [SOPEP Op oseg — ¢ B[PqR],



APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

91

o |||l ||||Q|D|M®
Q@ |||V |C|Q ||| ™M
OO || DN |~ |M| DO
o ||l ||| o™
O 10 |0 | O |10 (10 | O (10| © O | ™M
Ol |FT N N |[—H]|ODOD|OD| | O
[l el el ol el ol ekl Ravl Nell Reoll Nen)
=== =N = =R N = = =R =]
AN N[ A N[ H| N[O~ ||
ool |Q|o|D|D|I-w D
SOOIV |Q|W|(Wv ||l M|
o |~ i — [l INan NI — — (@ —

<H [ D — | <t O
Sl |lololw |~ IR 2K |»
(@] — |~ [~ N || H| DO
P T R QLA IR I N (el i et RS i

16
15
12
19
20
18
13
4
)
7
2

23
24
25
26
27
28
29
30
31
32
33

0,67
2,67
1,67
2.33
0,33
0,33
2,67
2,50
1,00
0,75
0,50
0,25
0,50

0,67
1,33
1,00
1,33
1,33
0,33
1,67
1,75
1,25
0,50

1,00
1,67
1,33
1,67
1,33
1,33
0,33
0,75
0,25
1,00
0,75
1,25
1,25

1,67
0,00
1,33
2,33
2,00
1,00
2,33
2,25
1,00
1,50
0,75
1,25
1,25

12
17

10
18
14

34
35
36

24

12
16

13

37
38
39
40

15

11

19
27
11
24

21

20
19
14
13

13

10

41

17

42

14

43

1,50
2,25
2,25

12

16
11
15

44
45

13
17

12

46




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

92

(vl Revll Hen i RIal Nevll Revl BN Revly Nanl el an]
Sl ||| | H | T || T |0
— — — S| — SO |~ — o
Ol |V O ||| |2 |2 |2
O~ | AN [N |0 |0 (O |0 |||
S| N || AN | O || [ [
0010 [0 10 1O | O[O |0 || |2
NI~ | N[ || (|| D |0 | D
o | N S| A — — — — — i
SOOI IO |9 |2
QIO |0 |0 |H|© | O | A
— | OO |4 N[O | O N|O|H|O

20
15
1
6
10
17
14
8
D
19
9

o0 — L0 A
Dlojow|lo| | D ||~ |
o O Nell Bap] @) I~
i ST Bl ISR i i IS PR R P T IS Ol il

47
48
49
50
51
52
53
54
5}
56
o7

2,20
1,20
1,00
2,17
0,83
0,83
1,00
1,50
0,83
0,67
2,50
1,00
1,17

0,80
2,20
1,40
1,17
1,83
1,00
2,17
0,83
1,00
0,83

0,80
0,80
2,20
0,67
1,33
0,83
0,33
1,67
1,17
0,83
1,50
1,83
2,67

0,60
0,80
3,00
0,83
1,33
0,50
0,67
1,00
1,00
2,17
1,83
1,50
1,83

27

18
12

10
19

o8
59
60

11

21

11

20

16
14
18
19
15
10

61

17
20
27

62

12
24
15

12
17

63
64
65
66

13

67
68
69
70

1,67
0,67

13
21

19
14
10

11

1,83




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

93

QO ID| || [ FH O DT DO
W | AN | [~ || [0 |D|— || D=
| H ||| H|O|H|H|—H|O
OS|IN|IO(I- O [ H|O© |||~ |M
S| |00 [0 |~ [0 || || —
NN |O|Oo|H|O|D|[H|—H ||
NN |IF| DD |- ]|0
I~ ||| || |0
S| N|[—=H[O|— ||| |O
OSMNM|ID|D|F | O|F | — | D
S| F ||V || — [ |o0|— |~ |D
=l Rl el Rl Rl Rl Rl =N R

— | <t | ~N | o

N S B =N Rl 2R IECH B = ST Rl B
M~ | <+ | o — | o | = o
SR T A RN A A RS
[N Ne)! — (D~ [ || 00

SR A R R R A
© |~ o <t ©
Bl b S B BT R D S IR T B Al (RS e O

71
72
73
74
75
76
7
78
79
80
81

2.13
1,88
1,75
0,88
1,88
1,25
1,00
1,63
0,50
1,78
1,78
1,67
0,67

0,88
1,00
1,13
1,63
1,25
0,63

1,38
0,88
1,13
1,13
1,63
1,63
1,00
1,63
1,13
1,22
0,78
1,78
1,00

1,13
1,38
0,38
0,75
0,38
1,75
1,25
1,25
2,63
1,00
1,33
1,00
0,89

13
27
17

12

82

19
17
14
10
12

13
15
18
20

83
84
85
86
87
88
89
90
91

11
24

10
21

1,38
0,88

15

19
14
17
27
10
14

11

1,25
0,67
2,22
0,89

17
19

13

11

92

14
12

93
94

1,00




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

94

N[O | DM |[OOD | N |FH ||| |10
C\l.\ LOh OO" OOA C\I" ﬁ"“ — l\" @h Oﬁ @ﬁ
— | ol OO HA| A || OO ||
|| N | FHF|O|D|D|D|OD|OD|O
< | AT ||| |- 0| | —
| [ [N ]| OO~ |||
[ NN N Er BN ol Hen il Han i Hevll Nanll Nanl New B ew)
OOA OO“ O’D_\ @n Oﬁ OO“ COA Cﬁﬁ Oﬁ C\ln Oﬁ
Ol ||| OO N || ||
V| ON|F|O MmOl |OD|D
[\ﬁ LO“ C\lﬁ ﬁi LO_\ O’Dﬁ ﬁ"n l\_\ @ﬁ OO“ O_\
oOlN|[—AH|[A|A| A~ ||~ |~ |~

o <t a
QlIF ||| |J|—=|m|wo|D o
— 0 | — [ | AN D~

MBS I i IR et G O S i I A e
0 Neoll Nes] Nej (@)
=S| 7|05 |N w0 M~ =
o 0 | O o <t
g B I 9 A el il B A ERCE Rl

95
96
97
98
99
100
101
102
103
104
105

1,40
1,40
2,00
1,30
1,90
1,36
0,73
1,18
1,36
0,82
1,18
1,73
1,09

1,60
1,50
0,80

1,10
1,30
1,30
1,20
1,40
0,82
1,64
1,09
1,00
1,36
0,45
1,82
1,18

1,20
0,90
0,90
0,50
1,70
0,73
1,36
1,73
1,55
1,00
2,09
1,18
1,09

11
21

17
20
14
24
10
27
13

12

17

15
18

106

107
108
109
110
111
112
113
114
115
116

13
15
19
20

1,30
1,60
1,64
2,00
0,45
2,00

11
13
18

19

20

15
11

11
14

19

15
13

1,09
1,09
1,27
1,00

24

19

16 21 10

10

117
118

12




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

95

OO [N | DN [0 | |~ ||
SO T |0 [N || [ |O | |© |
— | | A A [ D~
NI H[ 0| WD [ D[ D || OO
Q|| (DM | MO || ™
OO ||| || |||
— |0 |0 (D~ |||~ |10 | |0 |D
||| || [ ||| = |0
Ol ||| ||| ||
— o[-0 MDD | DM
DO | [ || N[ || 0| D | M
O|lA|lA|lA|lA|[ A | A | OO | A ||~

17
12
4
16
11
1
7
10
3
20
15

119
120
121
122
123
124
125
126
127
128
129

1,08
1,38
1,54
0,77
0,69
1,38
1,08
1,23
1,62
1,31
1,23
1,86
1,07

1,08
0,38
1,08
1,85
1,00
1,08
1,69
2,00

0,92
0,92
0,92
1,08
1,46
0,92
1,08
1,08
1,62
0,62
1,46
1,43
1,93

0,58
1,77
1,23
1,46
1,23
1,85
0,85
1,38
1,15
1,31
1,08
1,00
1,00

14
11
20

24

12
14
18

18

130
131
132
133
134
135
136

13

15

15
12
17
11
19

27
19
14
21

20
16
10
13

137
138
139
140
141
142

1,08
1,15
0,92
0,71

10
24
17
19

12

16

1,71

20

18




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

96

(o F || F|D| | NR|[D|[MD|I=
(O ||| =[S0 | M| D
— | o|l—|—A|—A|—|—= || —|—|—
S| |=H [ D (= [I-|D|D|D|D |-
0|~ [N | |0 [ | |00 |0 | O
— |||l A|A| A | A | = | = || O
| O M| O | D | |[O|F R[N
Lan N IR Sl I eI e I B I OO I B T (o I (R sy
— || A A |||~ ||
N I FIN[(D ([T | |D DD
Qo | FHIo|H|lOo [ F ||| T |
o|lo|—A|—A|A|—A || —|—|— |-

<t o | — I~ AN |||
R N O i N B I i i i QRN RPN
0 [ <t O~ —| O

b ST S RSOl I (i [ G I ST ISP o)
@) (ap] o 10 | | AN
e e e S i R B IS T S i el g el
10 | O M~ || - <t |

iy e N e el ) B = E<E Rar

143
144
145
146
147
148
149
150
151
152
153

0,47
1,20
1,00
1,67
1,40
0,87
1,07
1,19
1,13
1,81
0,81
1,19
1,25

1,53
1,20
1,20
1,13
1,33
1,87
1,20
0,88

1,67
1,47
1,20
1,27
1,13
1,07
2,00
1,00
0,63
0,81
1,50
1,06
1,50

1,60
1,60
0,60
1,07
0,93
0,80
1,00
1,06
1,50
1,38
1,63
1,06
1,25

10
17
24

154
155
156

18
11
16
20

13
15
12

10
14

157
158
159
160
161
162
163
164
165
166

11
27

17

12

18
17
20

1,13
1,75
0,44

24
27

19

11

1,38
1,19

14
21

13

15
14

17




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

97

N0 [D[D (| H|O | AN |©O |
V| O[O | N |H [N | |0 ||
L el B B B B B B e e R el i
SOV FT|O (N |[— O |0 |© (D
S| | [N |~ | [~ | |© ||
Lo T R B S B e O R T e T e B R Y N B B B B
OSIMN|0 ||| || 10 |D
QO |00 || |10 | |10 | |0 D
L B B el e B B T e T I B B T e T R B
NI FH =D | D[ [ |00 | |0 |0
|| N[ ||~ [ | |0 |
A | [ [ DD

19
3
16
13
15
1
11
4
)
2
17

167
168
169
170
171
172
173
174
175
176
177

1,18
0,94
1,72
1,28
1,67
1,22
1,11
1,72
1,17
1,33
1,67
0,72
1,50

1,29
1,59
1,53
0,44
0,94
1,06
0,89
1,39
1,00
1,28
1,41
1,39
1,33

0,59
1,06
0,83
1,61
1,06
1,11
1,17
1,33
1,06
1,17
1,17
1,22
1,61

0,38
1,24
1,53
1,61
1,50
1,56
1,17
1,06
1,83
1,22
1,18
0,56
1,11

24

18 11

14

178
179
180
181
182
183
184
185
186

13
10

27
17
20
11

20

14

19
10

12
19

13 14
11

12

17 21

16
15
18
10

187
188
189
190

13

15
24
15

10

12




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

98

NN O DO |0 |©O|A 0O
NN |0 [ || N[ || 0| D=
—S O | A A [ D || ||
| O[O |H [ (DO |00 |- 1D
O (NN~ || D
L B R B B B B B R T B T B B B B e B e B B
|| (AN | F | O |00 |0
O | ||| |0 | AN 10| D |0
— ol |A|A|[—A [~ |||~ |D
|| O~ |D|0 ||| O |0 |
RO ||| ||| ||| M
O | ||| ||| ||

< | <A Yo — oo |~
S I I O IR (i i PN Il ISl N
~ | O o™ M~ (A | —

20
18
17
12
14
6
11
8
3
1
7

191
192
193
194
195
196
197
198
199
200
201

1,15
1,30
1,55
1,00
1,40
1,74
0,65
1,15
0,50
1,62
1,71
1,10
1,38

0,95
0,95
1,40
1,20
1,25
1,05
1,30
1,35
1,65
1,33
0,48

1,25
1,50
1,10
1,10
1,25
1,26
1,10
1,05
1,60
1,05
0,81
1,19
1,24

1,75
1,15
1,25
1,00
0,55
1,45
1,05
1,45
1,30
1,48
1,57
1,38
1,38

11

202
203
204
205
206
207
208
209
210
211
212
213
214

17
13
12

15 13 21

14
18

15
24

16
17

19

14
10
19
10

12
10
16

11

13
27
11

16
20

1,00
1,10

17




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas

99

DN N[O | H|O| NN D
Sl ||| T ||| | A |0
— | O | A= [ =[O |~ |D
NI |IF | F (D0 |0 |||
N || N || O | |10 [ 10| — O
— | =[O | [ O[]~ |D
ORI W | F | DN (DA |0 |0 D
—H Q| |N || T |10 |0 || |0
Lo T R B R B B e T R T B B B B e T I B B
N D | DD || WO || |0
NI |||l ||| |— O
L T R B e B A e T e I B B B R T e B B

(@] | DO | b= 0 [ <H
H|OP NI _ =N ==
— | O <t | <H ™ —
N =l Q=] RSO~
(el Hap] 1O | OO ™M | O
e Rt O B R R (D A O [l i B
A | — | <A (el Ha\ N Ne)!

i BNER R iy o I e G Bl S R E

215
216
217
218
219
220
221
222
223
224
225

1,18
1,32
0,95
0,91
1,36
0,61
1,61
1,17
1,48
1,48
1,35
1,61
1,52

1,50
1,41
1,05
1,59
1,64
1,00
1,26
1,13
1,00
0,57

0,59
1,41
1,41
1,18
1,32
1,09
0,83
1,09
1,30
1,04
1,43
1,17
1,30

1,36
1,05
1,14
1,18
0,82
1,17
1,09
0,61
1,35
1,43
1,13
1,74
1,09

24
10

17
20
12
19
27
12
15
24

18

11
16

226

227
228
229
230
231
232
233
234
235
236

17
20

21

14

27

20
11
12

13
14

17
13
10
19

1,13
0,87

11

10
18
19

237
238

1,43

20

17




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas 100

WD I N| N N | (RO N OO0V |F |0 Q| |TF OO
NN | [ ||| F|O0|H | F|N|O | FH |0 | T |O [N || [
—~ ||| O[Ol A | A [O| A | A H OO A| A | O —H ||| DO|— |
H N O |- O |[=H[O | ||| |D|0[0 |00 [N ||| 0|0
Q|| |Q || H| AN O[O [~ M| |H|N ||| H |0 [0 | |M]|0 |2
o|l—|loolo|lHA|—"|—|—A | A ||| A | A ||~ || A ||| || —|D|—
S|l |INV|IFT (N[O |H|H| 0|0 |- | QD[OC|O(F|O© (T ||| A|0[O L[
NI |OQO|IN|H|H AN N[O ||| || [N |FH DD |||
—|lcololA | A A" | A | A | A A | A | A | O~ |[A| A ||~ |D| |~ |~ |-
N 0|0 F RN NN~V (F IO |FH|ID|TFH| O ||
NN FH ||V ||| TH|N N N[O O[O |
A | A [ [ | A ||| A | A A | A ||~ | D |||

21
14
24
11
4
2
12
6
15
20
1
13
19
14
3
20
17
4
10
27
)
9
15
19

15
16
13
8
1
4
7
6
15
19
2
9
10
19
2
16
14
1
12
20
11
7
15
12

239
240
241
242
243
244
245
246
247
248
249
250
251
252
253
254
255
256
257
258
259
260
261
262




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas 101

I[N || N |0 O | A== [DHD O[] QO DDV [O[O[O[D|A|D=
WO N |FH |0 |H [N FH O ||| ||| |0 [ Q|0 || |||
— ||| o|lA|lA ||| ||| || ||| ||| —|—|— ||
WO || (O Q| O | O |F ||| O[O D|W || ||| |00
||| ||| FH N[O TN |F|NO|H|N | N |O [ MN|O | |M|© | —
— ol |lo|lA|lo|lA| A ||~~~ |—A|A| A A | A | D]~ |~ |~ |~ |D| -
IO | 4D d ||| DRI R |1 [D|N | N|D ||~ |D|D|[D
DN | N[ H|OD|N|N|—H O || N |0 NN ||| [N
c|lo|—A|—A|A|A |||~ |~ ||| ||| [ ||~ |~ |~ |—|—[
NNV H DL OO QDN DO QO || R|I=—~ DDA
—H N[ Q| O|N NN OQ|N|N A || DN || [ || ™[O
—_ ||| oO|lA| A | A ||~ || A |A | A A | O] A | " |||~ || |O

D~ | <f N | D | b= — ||| < (@) N | D (@]
PN R TS S (S S e e PR B N i S RPN I O NS [ B A (ST S Rt i e Sl [l el
i <t O | O o O~ || - <t | D~ o <t
e R S Rl S T B2 (=T = B0 R et e Gl il [l A (et [ S N (B P R O IR el Bl AN
oo | < OO |~ o o | O a Nl Ran)

P T T T IR e i el o ey RN i [t e O 10 ST Rl B A o Y [ X e O] i Rl (o ) S

263
264
265
266
267
268
269
270
271
272
273
274
275
276
277
278
279
280
281
282
283
284
285
286




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas 102

D H IO [R[0[D|R || = | D ||~ [N |||
NN N|O| N[O NN | D[ [N |O O N|[HMN|D|O | |00 |
— |l ||l A ||| A ||~ || A ||| A | A ||~ || —H|—=|D|O
(O[O MM AT || (L[ H |0 [ | DN DD [
S| |([F|N|O[F || (||| F | |FH || [N ||| —[D
— || ol ||| 1| ||| —A|—A|A| A |||~ |~ |~ |~ |~ |— [
NI D[R [0 |F [ |00 NHH|SL -] DD D[([D| D[RR N|D
S| | N[ || [N || N [F|N|O | NN || [N NN | [
|l |||l A | A || || OO|—A|[A|[A | A |||~ |~ ||| [
O IO | DA [ RI=]0 ||| D | 0| D[~V [D|N | N |D|D|D|D|= =™
I N AN AN N NN |FH N[O [N [N N|NOD ||| O |10
L B B T B T O T R T e T e O e O R T B T B T B T I R e e R B e T B I B I e B

15
11
21
3
14
27
9
)
17
2
20
24
10
4
3
13
19
21
12
4
14
27
1
6

17
11
10
3
18
20
6
10
14
3
16
19
11
1
3
8
11
12
6
1
19
0
4
5

287
288
289
290
291
292
293
294
295
296
297
298
299
300
301
302
303
304
305
306
307
308
309
310




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas 103

OO DI (DD | N | =[O0 N O | L (O |MNM|XO0|M[0 |0 D] |-
||| Q| [N N0 WO || = | OO | A [N [ | DM
A T e B e B R B e T e B I B B R Y e B (el B B e B B B el B O T 0 T e B e B B B R B R B [
N I[N 0D N O|D|H |V QD(D|N N |IF AN | =[O D |0
S| N |O D | |N(AN|N MN[0 |~ [N M| O |~ (A
Ol || ||| |A ||| ||| |— DO |—A|—|[—|—|—|O|— |
O | DD DO | O H || WOV ND|OQ|O[H| N AN O MWD
AR || (AN AN NN OO [ || [ || ™M
— |||~ ||| A ||| A ||| A | A [ DD |
O IO | NR[(DN || D|D|O|I- | DR[O [N [ | |O| |-
QN ||| AN | FHI NI |O |~ |||~ [N ||| D |10
— || o|—A ||| ||| [DD|DO|—A || |||~ ||| ||

)
10
8
24
2
11
9
15
20
17
1
21
4
12
6
13
2
19
27
14
11
24
8
9

10
14
11
18
2
9
7
17
19
15
3
10
1
6
)
8
4
14
20
15
13
19
11
7

311
312
313
314
315
316
317
318
319
320
321
322
323
324
325
326
327
328
329
330
331
332
333
334




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas 104

NN H N[O || DD | O RN NN ID[|DD[D|D|DD DO [O M
OO | A [ ||~ [ || A0 10|10 |0 || O || [M |00 | A A
— A | [O[—|A | A ||| A ||| O ||| D[~ |
ORI - [D[D|D|I- |0 | FH| RO (O [DD || R | == |O O (D~
VIO N | |N N N[0 ANO || |MN NN O[O (0[O |00 | A |
Ol | |O|—A || ||| ||| A ||~ || —A|—|[—|—|—|O|— |
O H[=H R | F N[N0 NV HIAN|I- | H D O|D|D| N[O N|O|[FH ™D
NIV NN | [ O[NNIV N || AT | D
kI e B e B R B R e B R B R T e O A L s T e e N e O I O O Y O O O R O e B R
V| FH| N[00 | IF ||| FOQ[H DD N |D|D|D|D|D|N |
N ||| N[N [N AN NN NN OO
— ol ||| ||| ||| ||| |||

O | - O | O — | <t S|~ || AN | D <t [

SR RS =R R R R T e vl =i I IV ISR RS2 S C N B i AR I e I e ) [ Pt
D~ | — <t | O | O o (& S| <t |~ ~ | O | b= i

A ST AN IS < R i e i g B [ i A i O et N N R Rl A R S T S RS e

O (I~ | D | AN |00 N[O H [ OD|F | DD~ O (@] <t

Bl Vi el i o O\ [ e (MY [ R i ST T = R Sl B A B IS BN ISR (R i o | RS e @)

335
336
337
338
339
340
341
342
343
344
345
346
347
348
349
350
351
352
353
354
355
356
357
358




APENDICE E. Base de dados: Caracteristicas 105

D|HF| RO N[0|[H | DD |0 |OQC(QD|WV IO |F |0 ||~ |
AN ||| N[O ]|0 | MDD |MN | |0 [ ||| | ™M
—_ || A A | A | A || O] A A A A [ A [ O |||~ |~
NI =H DO D[ H | O || H || 0|~ LS| |O|I- | =D
| RN = | DN N[N ||| DA [0 | M| | — |||
— |l |||l A ||| 4| 4|~ A| A A || H|[H |~ |~ |~ |~ |
S| O | D[R [N | D0 |- AN AN I=-O [ |10 |||
DO | [N || NN | [N | =[N ||| O[] —
ol 4|l A| Al A | A | A | 4|~ || A | A ||| A | A |~ |~ |~ |~ |
=H = | DD~ N H|D 0 |Q(H O[N] AN |OD N
NI NN || = [ F || NN |O [ || [N [N
— | o|—A|l—A|lA|l A | A |||~ ||~ |—A|—A|A|[ A ||~ |~ |~ |~ |-

Ol | O <t 0 | <t — (eI Rap] — (I~ D= D
il T = IR A IS O R i BN ST IPAN N O I el i B (RS S IOl QM) vl S S S R
I~ o0 N |IDSD|O |~ [a\] S| oo | - <t | ©
— o = o0 | O —_— x| = — <t — D~ |0 =l =1 N | AN || O — | —
0 (O | < | Te) D~ | (@] N | OO M|~

v et R I R B (o ity i R ) e OO N0 R [ 0 el e [l B iV el I S IR

359
360
361
362
363
364
365
366
367
368
369
370
371
372
373
374
375
376
377
378
379
380




APENDICE F - Base de dados: Classes e

odds

Tabela 32 — Base de dados: Classes e odds

EX CCl1 OCl CC2 0C2 CC3  0OC3
1 SIM 18 ABAIXO 1,75 EMPATE 35
2 SIM 22 ABAIXO 1,75 EMPATE 5
3 SIM 1,8 ACIMA 205 CASA 1,85
4 NAO 1,62 ACIMA 215 CASA 14
5 NAO 1,75 ABAIXO 1,62 CASA 1,95
6 SIM 205 ACIMA 225 CASA 1,67
7 NAO 1,7 ACIMA 23  CASA 157
8 NAO 1,75 ABAIXO 1,62 EMPATE 3,1
9 NAO 1,75 ABAIXO 1,62 CASA 1,7
10 SIM 2 ACIMA 2,08 CASA 155
11 NAO 1,67 ABAIXO 1,65 CASA 157
12 NAO 195 ACIMA 2 FORA 1,91
13 NAO 1,95 ABAIXO 1,7  CASA 3
14 SIM 18 ACIMA 205 CASA 18
15 SIM 195 ACIMA 1,05 FORA 525
16 NAO 1,75 ABAIXO 157 FORA 29
17 NAO 1,95 ABAIXO 17 FORA 23
18 NAO 18 ABAIXO 1,65 CASA 2
19 SIM 18 ABAIXO 1,7 EMPATE 3,1
20 NAO 14 ABAIXO 18 CASA 1,33
21 SIM 191 ACIMA 22 CASA 2,75
22 NAO 1,75 ABAIXO 16 CASA 25
23 NAO 1,75 ABAIXO 1,63 FORA 3.6
24 SIM 195 ACIMA 193 EMPATE 4,2
25 NAO 1,8 ABAIXO 1,65 FORA 3,8
26 SIM 1,75 ABAIXO 1,77 EMPATE 3
27 NAO 195 ABAIXO 185 FORA 1,91
28 SIM 191 ACIMA 22  CASA 1,85
29 NAO 1,8 ABAIXO 1,68 CASA 2,05
30 NAO 1,75 ABAIXO 1,65 CASA 1,55

106



APENDICE F. Base de dados: Classes e odds

107

31 NAO 1,91 ABAIXO 1,75 CASA 1,85
32 SIM 2  ACIMA 205 CASA 1,53
33 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 CASA 1,67
34 NAO 1,75 ABAIXO 1,67 EMPATE 3,5
35 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 CASA 245
36 NAO 1,91 ABAIXO 1,67 EMPATE 3.6
37 NAO 1,67 ABAIXO 1,75 CASA 1,36
33 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 CASA 2,38
39 NAO 1,62 ABAIXO 1,75 FORA 6
40 NAO 1,67 ACIMA 2 CASA 144
41 SIM 2 ABAIXO 1,73 EMPATE 3.5
42 NAO 1,7 ABAIXO 2,3 CASA 1,33
43 NAO 191 ABAIXO 1,67 CASA 2,38
4 NAO 1,7 ABAIXO 1,67 CASA 1,73
45 SIM 191 ACIMA 2,15 FORA 29
46 NAO 1,05 ABAIXO 1,73 CASA 32
47 NAO 1,67 ABAIXO 1,73 CASA 144
48 NAO 1,05 ACIMA 2,08 CASA 3.1
49 SIM 2  ACIMA 235 FORA 28
50 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 CASA 2,25
51 SIM 191 ACIMA 19 CASA 1,6
52 SIM 1,95 ACIMA 2 CASA 1,73
53 SIM 205 ACIMA 238 EMPATE 3.2
54 SIM 2  ACIMA 21  CASA 1,95
55 NAO 195 ABAIXO 18  CASA 255
56 SIM 205 ACIMA 23  CASA 1,83
57 SIM 2,05 ABAIXO 157 EMPATE 34
58 NAO 1,67 ABAIXO 2 CASA 1,36
59 NAO 1,75 ABAIXO 1,65 FORA 4.2
60 NAO 1,53 ABAIXO 1,67 CASA 15
61 NAO 1,8 ABAIXO 205 FORA 6
62 NAO 1,91 ABAIXO 1,62 EMPATE 3,1
63 SIM 1,95 ACIMA 235 EMPATE 3.1
64 SIM 1,95 ACIMA 2,2 CASA 1,85
65 NAO 1,8 ABAIXO 1,8 CASA 1,55
66 NAO 1,91 ABAIXO 1,67 CASA 22
67 NAO 1,75 ABAIXO 1,62 CASA 18
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68 SIM 18 ACIMA 2 CASA 1,73
69 NAO 1,75 ABAIXO 1,67 EMPATE 34
70 NAO 2,05 ABAIXO 1,85 FORA 288
71 NAO 191 ABAIXO 1,7 FORA 3,1
72 NAO 1,7 ABAIXO 1,75 CASA 144
73 NAO 1,7 ABAIXO 18 EMPATE 3.6
74 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 EMPATE 3
75 SIM 191 ACIMA 2 EMPATE 34
76 SIM 2  ACIMA 208 FORA 55
77 SIM 2 ACIMA 24 FORA 3.3
78 NAO 1,75 ABAIXO 1,6 FORA 5
79 SIM 2 ACIMA 215 FORA 55
80 SIM 1,05 ACIMA 2,15 EMPATE 32
81 NAO 105 ABAIXO 1,7 FORA 335
82 SIM 2 ACIMA 22  CASA 2
83 NAO 1,67 ABAIXO 1,85 CASA 125
84 SIM 2 ACIMA 2 EMPATE 4,33
85 NAO 101 ABAIXO 1,65 CASA 25
86 NAO 2  ACIMA 2 FORA 2,5
87 NAO 1,62 ACIMA 1,9 CASA 15
88 NAO 1,05 ABAIXO 1,75 CASA 215
89 SIM 2  ACIMA 2 CASA 1,44
90 NAO 157 ABAIXO 1,75 CASA 1,53
91 NAO 1,75 ABAIXO 1,85 FORA 8
92 NAO 1,8 ABAIXO 1,98 CASA 153
93 SIM 1,95 ABAIXO 1,75 EMPATE 38
94 NAO 1,67 ABAIXO 1,7 CASA 157
95 SIM 1,8 ACIMA 2 CASA 1,75
96 NAO 1,05 ABAIXO 1,75 FORA 45
97 SIM 1,8 ACIMA 21 FORA 26
98 NAO 2 ABAIXO 1,77 FORA 275
99 NAO 2,05 ABAIXO 1,9 FORA 4,75
100 NAO 1,57 ABAIXO 1,68 FORA 8
101 NAO 191 ABAIXO 1,67 CASA 1,85
102 SIM 1,91 ABAIXO 1,67 EMPATE 3,25
103 NAO 2 ABAIXO 2 CASA 155
104 NAO 1,62 ABAIXO 1,75 CASA 1,53
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105 SIM 18 ACIMA 2 CASA 24
106 NAO 1,8 ABAIXO 1,67 CASA 1,62
107 NAO 191 ABAIXO 1,65 EMPATE 3.1
108 SIM 1,95 ACIMA 22 EMPATE 34
109 NAO 195 ABAIXO 17 EMPATE 3
110 SIM 191 ACIMA 1,95 EMPATE 36
111 SIM 1,95 ACIMA 22 FORA 3,6
112 NAO 195 ABAIXO 18 FORA 2,05
113 NAO 1,53 ABAIXO 1,7 CASA 1,65
114 SIM 191 ABAIXO 1,75 EMPATE 3,3
115 SIM 1,75 ACIMA 2 CASA 2,05
116 NAO 153 ABAIXO 198 FORA 1,22
117 SIM 1,75 ABAIXO 185 EMPATE 34
118 SIM 1,7 ABAIXO 185 EMPATE 34
119 SIM 18 ACIMA 2 CASA 2,25
120 NAO 1,95 ACIMA 208 FORA 4,75
121 NAO 1,95 ABAIXO 1,85 FORA 6
122 NAO 195 ACIMA 195 FORA 4,33
123 NAO 18 ABAIXO 1,75 FORA 3,75
124 NAO 191 ABAIXO 17 FORA 34
125 NAO 1,95 ABAIXO 18 FORA 2,75
126 SIM 1,8 ACIMA 205 FORA 4
127 NAO 18 ABAIXO 1,73 TFORA 42
128 SIM 2  ACIMA 19 EMPATE 4,75
129 NAO 18 ACIMA 21 CASA 1,95
130 SIM 1,8 ACIMA 205 FORA 2,88
131 SIM 22 ACIMA 205 EMPATE 4,2
132 SIM 205 ACIMA 195 CASA 1,25
133 NAO 1,8 ABAIXO 1,67 EMPATE 3,3
134 SIM 2 ABAIXO 1,62 EMPATE 3,25
135 SIM 22 ACIMA 21 CASA 15
136 SIM 1,95 ACIMA 21 FORA 2,15
137 NAO 18 ABAIXO 1,65 CASA 2,63
138 SIM 1,95 ACIMA 225 FORA 36
139 SIM 21 ABAIXO 1,7 EMPATE 4
140 SIM 195 ACIMA 21  CASA 1,95
141 NAO 1,75 ABAIXO 18  CASA 1,73
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142 SIM 191 ACIMA 205 FORA 2,38
143 NAO 1,75 ACIMA 2 CASA 1,83
144 NAO 1,67 ABAIXO 1,57 EMPATE 33
145 SIM 191 ACIMA 2 EMPATE 3,6
146 NAO 1,75 ABAIXO 18  CASA 1,57
147 NAO 18 ABAIXO 17 FORA 4,75
148 SIM 1,8 ABAIXO 1,75 EMPATE 3,3
149 NAO 1,75 ACIMA 19 CASA 144
150 NAO 18 ABAIXO 1,75 EMPATE 3.1
151 SIM 1,8 ACIMA 1,95 FORA 3,6
152 SIM 21 ACIMA 18  CASA 1,36
153 NAO 1,67 ACIMA 215 CASA 1,91
154 NAO 18 ABAIXO 1,68 FORA 2,63
155 NAO 195 ABAIXO 18 FORA 3,6
156 NAO 1,8 ABAIXO 1,65 CASA 4
157 SIM 191 ACIMA 1,95 FORA 45
158 NAO 1,75 ABAIXO 17 FORA 38
159 SIM 191 ABAIXO 1,7 EMPATE 3,1
160 SIM 191 ABAIXO 1,7 EMPATE 3,2
161 SIM 195 ACIMA 235 FORA 32
162 NAO 1,5 ABAIXO 2 CASA 1,33
163 SIM 2 ACIMA 185 FORA 575
164 SIM 1,95 ABAIXO 16 EMPATE 3.1
165 NAO 1,95 ABAIXO 17  FORA 3
166 SIM 191 ACIMA 208 FORA 55
167 NAO 1,75 ABAIXO 2,08 EMPATE 4,5
168 SIM 2 ABAIXO 1,65 EMPATE 3,6
169 NAO 1,75 ABAIXO 1,65 FORA 3.2
170 SIM 1,95 ACIMA 2,15 EMPATE 3.6
171 SIM 1,95 ABAIXO 1,7 EMPATE 34
172 NAO 1,95 ABAIXO 1,75 FORA 34
173 SIM 1,7 ACIMA 19 CASA 23
174 SIM 1,95 ACIMA 225 FORA 2,7
175 SIM 191 ACIMA 2,15 CASA 2,75
176 NAO 191 ABAIXO 1,75 FORA 2
177 SIM 225 ACIMA 225 FORA 9
178 NAO 1,67 ACIMA 215 CASA 1,73
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179 NAO 191 ACIMA 23 FORA 24
180 SIM 2,05 ACIMA 208 CASA 1,57
181 SIM 225 ACIMA 22 CASA 15
182 NAO 157 ABAIXO 19  FORA 9
183 NAO 1,75 ABAIXO 1,68 FORA 6,5
184 NAO 1,75 ABAIXO 1,65 EMPATE 38
185 NAO 191 ABAIXO 17 CASA 1,75
186 NAO 191 ABAIXO 17 CASA 1,62
187 SIM 18 ACIMA 21  CASA 2,63
188 NAO 191 ABAIXO 1,75 EMPATE 3.6
189 NAO 195 ABAIXO 18 EMPATE 3,1
190 NAO 1,95 ABAIXO 1,73 EMPATE 3,25
191 NAO 195 ABAIXO 1,67 CASA 2.3
192 NAO 1,8 ABAIXO 1,67 FORA 55
193 SIM 195 ACIMA 215 CASA 1,91
194 SIM 1,75 ABAIXO 18 EMPATE 3,2
1905 NAO 1,95 ABAIXO 1,75 CASA 24
196 NAO 1,95 ABAIXO 185 EMPATE 3,6
197 NAO 195 ABAIXO 1,75 CASA 25
1908 SIM 18 ACIMA 2,08 CASA 2
199 NAO 191 ABAIXO 18 EMPATE 3,5
200 NAO 1,57 ABAIXO 2,08 FORA 75
201 NAO 1,62 ABAIXO 208 CASA 14
202 NAO 1,91 ABAIXO 1,95 EMPATE 34
203 NAO 1,75 ABAIXO 1,7 CASA 1,67
204 NAO 1,7 ACIMA 2,2 CASA 1,85
205 SIM 2,05 ACIMA 235 CASA 1,67
206 SIM 1,8 ABAIXO 1,7 EMPATE 34
207 NAO 1,53 ABAIXO 1,85 FORA 7
208 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 EMPATE 3.2
209 SIM 1,75 ACIMA 205 CASA 2,15
210 NAO 1,8 ABAIXO 1,7 FORA 2,75
211 NAO 191 ABAIXO 1,7 FORA 4
212 NAO 1,67 ABAIXO 2 FORA 8
213 NAO 1,7 ABAIXO 1,65 CASA 1,53
214 SIM 1,8 ACIMA 2 CASA 2
215 SIM 2  ACIMA 2,3 FORA 38
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216 SIM 191 ACIMA 22 FORA 29
217 SIM 2,05 ABAIXO 1,63 EMPATE 34
218 NAO 1,8 ABAIXO 1,65 CASA 26
219 NAO 1,8 ABAIXO 1,65 FORA 35
220 NAO 1,67 ACIMA 208 CASA 1,67
221 SIM 191 ABAIXO 1,65 EMPATE 3.2
222 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 CASA 32
223 SIM 2,05 ACIMA 2,1 EMPATE 35
224 SIM 2,05 ABAIXO 157 EMPATE 3,25
225 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 CASA 245
226 NAO 1,67 ABAIXO 1,7 FORA 85
227 SIM 1,8 ACIMA 2,1 EMPATE 3,25
228 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 CASA 36
220 SIM 1,95 ACIMA 235 FORA 2,38
230 SIM 1,8 ABAIXO 1,67 EMPATE 3
231 NAO 1,8 ABAIXO 1,6 CASA 2
232 SIM 2,1 ACIMA 23 FORA 55
233 SIM 2,1 ABAIXO 1,5 EMPATE 3.1
234 NAO 1,53 ABAIXO 1,65 CASA 15
235 NAO 1,53 ABAIXO 155 CASA 153
236 SIM 2,1 ACIMA 238 CASA 1,73
237 NAO 1,53 ABAIXO 168 FORA 575
238 SIM 1,8 ACIMA 205 FORA 3
239 NAO 1,62 ABAIXO 1,65 CASA 15
240 NAO 1,53 ABAIXO 1,8 CASA 14
241 SIM 22 ABAIXO 1,7 EMPATE 4,33
242 NAO 1,75 ABAIXO 157 CASA 191
243 SIM 1,95 ABAIXO 1,63 EMPATE 3,25
244 NAO 191 ABAIXO 168 FORA 23
245 SIM 1,05 ACIMA 22 FORA 3.1
246 SIM 1,95 ACIMA 235 FORA 26
247 NAO 1,75 ABAIXO 1,63 CASA 1,85
248 SIM 1,05 ACIMA 1,95 FORA 6
249 NAO 191 ABAIXO 1,6 CASA 23
250 SIM 1,91 ABAIXO 1,68 EMPATE 3.6
251 SIM 2 ABAIXO 1,57 EMPATE 3.2
252 SIM 2,05 ABAIXO 1,62 EMPATE 34
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253 NAO 1,8 ABAIXO 1,7 FORA 6
254 SIM 1,95 ACIMA 2 FORA 4,75
255 NAO 1,75 ABAIXO 1.8  CASA 153
256 SIM 1,05 ABAIXO 1,62 EMPATE 3,1
257 NAO 1,67 ABAIXO 1,67 CASA 157
258 NAO 1,75 ABAIXO 1,6 FORA 36
259 NAO 1,8 ABAIXO 1,67 FORA 34
260 NAO 1,91 ABAIXO 1,67 CASA 32
261 SIM 2,1 ACIMA 2,2  CASA 157
262 SIM 2  ACIMA 225 CASA 1,75
263 SIM 2  ACIMA 2 EMPATE 3,75
264 SIM 22 ACIMA 205 CASA 157
265 NAO 1,05 ABAIXO 1,8 CASA 215
266 NAO 1,75 ABAIXO 1,62 FORA 4,33
267 SIM 2  ACIMA 235 FORA 29
268 SIM 1,91 ABAIXO 1,7 EMPATE 3,75
260 SIM 1,75 ACIMA 195 FORA 3.1
270 SIM 1,95 ABAIXO 1,62 EMPATE 3,1
271 SIM 2,05 ACIMA 2,05 EMPATE 3.6
272 NAO 1,8 ABAIXO 1,62 CASA 2,63
273 SIM 22 ACIMA 24  CASA 1,73
274 NAO 1,7 ABAIXO 1,65 CASA 1,62
275 SIM 1,7 ABAIXO 1,9 EMPATE 3.3
276 SIM 1,95 ACIMA 2,15 FORA 2
277 NAO 1,05 ABAIXO 1,7 FORA 21
278 NAO 1,91 ABAIXO 1,65 FORA 2,35
279 NAO 1,8 ABAIXO 1,65 CASA 25
280 SIM 2,05 ACIMA 1,9 EMPATE 4
281 NAO 1,75 ABAIXO 1,6  CASA 3,29
282 NAO 1,91 ABAIXO 1,65 FORA 2,87
283 SIM 2,05 ACIMA 2,15 FORA 7
284 SIM 1,91 ACIMA 215 CASA 27
285 NAO 1,7 ABAIXO 1,62 EMPATE 32
286 SIM 1,91 ABAIXO 1,53 EMPATE 3.1
287 NAO 1,53 ABAIXO 1,67 CASA 144
288 SIM 1,67 ACIMA 185 FORA 32
289 SIM 22 ACIMA 2,2  CASA 144
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290 SIM 1,91 ABAIXO 1,65 EMPATE 3,39
291 SIM 2 ABAIXO 1,61 EMPATE 3,29
292 NAO 1,8 ABAIXO 1,85 CASA 144
293 NAO 1,05 ABAIXO 1,7 CASA 229
294 SIM 1,95 ACIMA 2,1  FORA 4,33
295 SIM 2  ACIMA 2,1  CASA 18
296 SIM 1,9 ACIMA 214 FORA 27
297 SIM 1,05 ACIMA 2,1  CASA 2
298 SIM 1,95 ACIMA 22 FORA 525
299 NAO 2 ABAIXO 1,8 CASA 1,95
300 SIM 1,0 ACIMA 2,2  CASA 2,62
301 SIM 1,95 ACIMA 2,2  CASA 1,85
302 NAO 1,75 ABAIXO 1,64 EMPATE 3.5
303 NAO 1,8 ABAIXO 1,66 EMPATE 3.5
304 SIM 1,95 ABAIXO 1,64 EMPATE 3,25
305 NAO 1,8 ABAIXO 1,66 EMPATE 3,79
306 NAO 1,0 ABAIXO 1,66 CASA 3,29
307 SIM 1,95 ACIMA 22 FORA 45
308 SIM 1,05 ABAIXO 1,75 EMPATE 3.6
309 SIM 1,95 ACIMA 229 EMPATE 3
310 SIM 1,95 ACIMA 2,1 EMPATE 1,66
311 SIM 1,9 ACIMA 2,14 CASA 214
312 SIM 1,05 ACIMA 2,1  FORA 4
313 NAO 2 ABAIXO 1,8 FORA 2
314 NAO 1,61 ACIMA 239 CASA 1,72
315 SIM 1,95 ACIMA 235 CASA 2,35
316 NAO 1,66 ABAIXO 1,6 CASA 1,72
317 SIM 2  ACIMA 239 CASA 229
318 NAO 1,75 ABAIXO 164 CASA 1,66
319 SIM 1,75 ABAIXO 1,8 EMPATE 3,29
320 SIM 1,95 ABAIXO 1,7 EMPATE 3,29
321 NAO 1,9 ABAIXO 1,64 FORA 35
322 SIM 1,95 ACIMA 225 FORA 27
323 NAO 1,8 ABAIXO 1,61 FORA 3
324 SIM 1,95 ACIMA 225 FORA 3,75
325 NAO 1,0 ABAIXO 1,72 CASA 1,7
326 SIM 2,1 ACIMA 2,14 FORA 6
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327 SIM 1,75 ACIMA 2 CASA 289
328 SIM 2,04 ACIMA 2,2 EMPATE 3,75
320 SIM 2,04 ACIMA 195 CASA 1,28
330 SIM 1,9 ACIMA 207 EMPATE 3,39
331 NAO 1,75 ABAIXO 1,64 FORA 3,79
332 NAO 1,5 ABAIXO 2 CASA 1,44
333 SIM 1,8 ABAIXO 1,7 EMPATE 32
334 NAO 2 ABAIXO 1,80 CASA 19
335 SIM 1,9 ABAIXO 2,04 EMPATE 35
336 NAO 2,04 ABAIXO 1,85 CASA 3
337 SIM 1,57 ACIMA 1,75 EMPATE 3,39
338 SIM 1,05 ACIMA 204 CASA 1,66
339 SIM 1,95 ABAIXO 1,67 EMPATE 3.5
340 NAO 1,05 ABAIXO 1,75 CASA 2,29
341 SIM 1,95 ACIMA 2,2  CASA 2
342 SIM 2,62 ACIMA 2,2 EMPATE 3,79
343 NAO 1,75 ABAIXO 1,62 CASA 1,95
344 SIM 1,75 ABAIXO 1,75 EMPATE 3,25
345 SIM 22 ACIMA 214 CASA 1,53
346 SIM 2,5 ACIMA 2,1  FORA 7
347 SIM 22 ACIMA 189 CASA 1,53
348 SIM 1,05 ACIMA 214 CASA 2,39
340 NAO 1,95 ABAIXO 1,67 CASA 2,89
350 SIM 1,8 ACIMA 2,1  CASA 1,95
351 NAO 1,75 ACIMA 2,1  CASA 157
352 NAO 1,9 ABAIXO 1,75 EMPATE 3,5
353 NAO 2 ABAIXO 185 CASA 1,83
354 SIM 1,8 ABAIXO 1,75 EMPATE 3,29
355 SIM 1,8 ABAIXO 1,75 EMPATE 3,29
356 NAO 1,8 ABAIXO 1,8 CASA 15
357 NAO 2  ACIMA 1,72 CASA 1,53
358 SIM 1,05 ACIMA 2,1  CASA 2
359 NAO 1,9 ABAIXO 1,72 CASA 1,75
360 SIM 1,8 ACIMA 204 CASA 3,75
361 SIM 1,61 ACIMA 1,8 FORA 35
362 SIM 1,66 ACIMA 185 EMPATE 3,29
363 NAO 1,66 ABAIXO 1,8 FORA 42
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364 SIM 1,95 ACIMA 2,1 FORA 42
365 SIM 22 ABAIXO 1,85 EMPATE 3.6
366 SIM 19 ACIMA 2,1 FORA 36
367 NAO 2 ABAIXO 1,8 CASA 262
368 SIM 1.8 ACIMA 1,95 FORA 55
369 NAO 1,95 ABAIXO 1,8 FORA 525
370 NAO 1,95 ABAIXO 1,85 CASA 17
371 SIM 2,04 ACIMA 2,35 EMPATE 3.6
372 SIM 2,1 ACIMA 1,89 CASA 1,33
373 SIM 1,7 ABAIXO 2 EMPATE 36
374 SIM 19 ABAIXO 1,85 EMPATE 3,89
375 SIM 2,04 ACIMA 1,89 CASA 122
376 NAO 22 ACIMA 1,75 CASA 3
377 NAO 1,05 ABAIXO 2,04 CASA 1,36
378 SIM 1,7 ACIMA 1,89 FORA 32
379 SIM 1,61 ABAIXO 2 EMPATE 3,39
330 SIM 1,7 ACIMA 1,89 CASA 2,14
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